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개요 

본 스태프 토론 노트는 거시경제 및 재무 통계에 대한 빅데이터의 잠재력, 과제 및 시사점을 반영한다. 

그것은 "공식"데이터와 통계의 광범위한 이해관계자를 다루고 관심 있는 사용자와 생산자를 다룬다. 

모든 사회와 경제를 위한 전략적 요소인 좋은 데이터와 통계는 민간과 공공 부문에서 건전한 정책 

결정을 하는데 필수적이다. 지금쯤은 국내외 기관뿐 아니라 민간기업들도 ‘빅데이터’는 단순한 유행어가 

아니라 장기적인 비전을 요구하는 중기 개념으로 보는 시각이 많다.  

빅데이터는 진화적이며 경제 및 재무 분석을 위한 혁신적이고 실시간이며 보다 세분화된 통찰력을 

제공할 수 있다. 그러나 개별 국가의 빅데이터 기회는 비대칭적일 것이며 국가의 특성과 빅데이터를 

생성하는 시스템과 네트워크의 가용성에 따라 달라질 것이다. 빅데이터는 통계 작성자와 사용자가 

빅데이터를 작업 계획에 적절히 통합하기 시작할 때를 알아야 하는 공식 통계에 대한 기회, 과제 및 

시사점을 제공한다.  

빅데이터의 수많은 개별 애플리케이션은 이미 사용자나 데이터 및 통계 작성자에 의해 수행되고 있다. 

그러나 체계적이고 체계적인 논의는 부족하다. 이 SDN은 거시경제와 금융 통계에 대한 함의를  

강조하면서 그러한 제안을 하려고 한다. 빅데이터가 IMF 감시 업무를 직간접적으로 지원할 수 있는지 

여부를 이해하기 위해서는 추가적인 연구와 상세한 분석이 필수적이다.  

빅데이터의 의미는 무엇인가? 비록 합의 된 정의는 없지만, 용어는 종종 3Vs—대량, 속도, 다양성 

등으로 특징지어진다. 시간이 지남에 따라 진실성과 변동성 등 더 많은 V가 추가되었다. 빅데이터는 

특정 목적을 위해 수집된 통계자료와 달리 기업 및 행정시스템, 소셜네트워크, 사물인터넷 등에서 

발견되는 부산물로 구성된다. 토론을 구조화하기 위해, 이 논문은 거시경제와 재정 통계와 관련된 

빅데이터 분류를 제시한다.  

빅데이터의 잠재력은 무엇인가? 빅데이터는 거시경제와 금융 통계에 이익을 줄 수 있으며, 궁극적으로 

다음과 같은 세 가지 특성을 통해 정책을 수립할 수 있다.  

1. 새로운 질문에 답하고 새로운 지표를 만들어냄 

2. 공식 통계의 가용성에 있어 시간을 지연시킴으로써 기존 지표의 적시성 예측을 지원한다.  

3. 공식 통계 제작의 혁신적 자료 출처로서 

빅데이터에 어떤 문제가 발생하나? 데이터 품질 문제, 액세스에 대한 어려움, 새로운 필수 기술과 

기술은 빅데이터의 주요 과제다. 그리고 빅데이터는 주로 통찰력, 상관관계, 동향 및 정서를 측정하는 

반면, 국제적으로 합의 된 표준에 따라 상세한 국가별 시간 시리즈는 시간이 지남에 따라 국가의 

경제성과와 정책을 측정하고 감시하는데 매우 중요하다. 
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통계적 의미: 나아가 국제통계협력은 빅데이터 당면과제를 극복하고 국가 및 국제 통계기관, 사용자 및 

데이터 소유주 간의 지속적인 파트너십 구축의 핵심이다. 그 의미는 이해관계자들이 그들의 조직에서 

필요한 기술과 기술을 구축해야 한다는 것을 포함한다. 국가 통계기관에 있어서 기회, 과제 및 잠재적 

함축성이 특히 높다. 즉, 빅데이터를 새로운 데이터 소스로 통합하는 것은 전통적인 데이터 소스를 

보완하거나 대체하는 것으로 방법론, 조직적 및 예산적 과제를 면제하지 않을 것이다. 

빅데이터 프로젝트의 성공은 특정 기술을 구현하는데 있는 것이 아니라 빅데이터 혁신을 앞당기고 

이를 작동시키는 사람과 프로세스의 환경을 구축하는데 있다. 빅데이터를 처리하는데 필요한 다양한 

기술을 감안할 때, 조직들이 데이터 및 통계 사용자와 생산자 사이의 내부 사일로를 해소할 수 있는 

기회도 제공한다.  

빅데이터의 개별적 적용에서부터 그 통계의 체계적, 규칙적, 대규모 생산에 통합되는 것까지 (비용과 

시간이 많이 소요되는 투자에 참여하기 전에) 조직은 개념 증명부터 시작해야 하며, 조직에서 발견이 

가치 있고 실현 가능한 것으로 입증된 후에만 프로젝트를 운영해야 한다. 비틀림적 관점 통계기관은 

사례별로 결정하고 기존 통계를 보완할 수 있는 가장 유망한 빅데이터 프로젝트를 선정해야 한다. 

게다가, 발전을 따라잡기 위해, 기관들은 가장 시급한 연구 요구를 해결하기 위해 빅데이터 소스를 

적극적으로 검색해야 한다. 또한 선정된 빅데이터 프로젝트는 가용 빅데이터 소스의 혜택을 받을 수 

있는 역량 구축에 대한 구성원 자격을 지원하기 위해 역량 개발 활동에 통합될 수 있다. 앞으로, 모범 

사례의 연구 및 편집 - 진실성과 변동성을 다루는 통계 기법 및 방법론에 대해, 특히 통계 커뮤니티의 

최우선 과제가 되어야 한다.  

빅데이터가 정적이 아니라 동적이라는 점을 감안할 때 빅데이터를 생성하는 시스템과 네트워크는 

지속적으로 진화하고 있으며, 이와 함께 통계용 빅데이터의 가능성, 과제 및 한계도 함께 진화하고 

있다. 따라서, 빅데이터와 공식 통계의 세계가 진화함에 따라 본 논문에서 이루어진 전반적인 평가는 

재검토될 필요가 있을 것이다.  
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I. 소개 

1. 빅데이터는 단순한 유행어가 아니다. 빅데이터는 계속 유지될 것이다. 초기 과대광고를 회피했던 

조직들은 이제 빅데이터와 미래의 조직 문화를 서로 얽을 것인지에 대한 결정을 내려야 할 필요성을 

인식하게 되었다. 다른 사람들은 첫 번째 운영자들로부터 압력을 받고 있다. 조직은 모범 사례에서 

배우고 의미 있는 통찰력을 가질 수 있는 잠재력이 가장 큰데이터를 조정함으로써 빅데이터를 

구현하고데이터 과학의 혜택을 누릴 수 있다. 또한 가장 시급한 연구 요구에 부응하는데 도움이 될 수 

있는 빅데이터 소스를 사전 예방적이고 혁신적으로 검색할 수 있다. IMF 팀들은 이미 이 관행을 

성공적으로 실행하고 있다.  

2. 민간 부문의 많은 기업이 혁신적인 툴을 구현하여 분석(Davenport 2006)에 경쟁하고 있다. 정교한 

정보 시스템, 엄격한 분석, 뛰어난 데이터 활용은 차별화의 마지막 포인트 중 하나이다. 기업들은 

축적된 데이터를 캐내어 마케팅 분석으로 전환하고 있다. 동적 콘텐츠는 시청자의 이익이나 과거의 

행동에 근거하여 광고, 웹사이트 또는 이메일 본문을 조정하며, 마케팅 세분화는 과거의 구매를 

바탕으로 기업의 판촉을 최적화하며, 채널간 개인화는 기업이 고객 타깃을 변경할 수 있도록 지원한다. 

그들의 소셜 미디어 공급에 광고를 심음으로써. 시장(Chain Store Age 2015)은 고객의 e-쇼핑 경험을 

개별화함으로써 참여율이 높아지고 소비자 충성도가 높아지고 브랜드 인지도가 향상되었다고 믿는다. 

빅데이터 애플리케이션은 소매 및 전자 상거래에서 고객을 상대하는 기업에서 은행, 의 료 및 제조업에 

이르기까지 많은 조직에 대한 관심을 활용했다. 동시에, 스토리지와 컴퓨팅 비용의 감소와 클라우드의 

유연성, 확장성, 신뢰성 및 사용자 친화성 때문에 경쟁 환경이 근본적으로 이 공간을 민주화하게 

되었다. 데이터 분석은 모든 규모의 다양한 비즈니스에서 경쟁 우위가 되고 있다.  

3. 공공부문의 기관들도 그들의 권한을 보다 효과적이고 효율적으로 전달하기 위해 빅데이터와 새로운 

기술을 사용하는 것에 관심이 있다. 국가 및 국제 기관에서는 생활 환경을 개선하기 위해 점점 더 

비전통적인 방법이 사용되고 있다. 빅데이터는 가뭄, 기후 조건, 이주, 가격, 이전 생산 수준(Data 

Floq)에 대한데이터 조합을 통해 식량 부족을 예측하는데 도움이 될 수 있다. 자동차 사고와 교통 

체증에 대한 정보를 담은 실시간 GPS데이터를 건너면 세계 곳곳에서 대중교통의 흐름과 자동차 속도를 

높일 수 있다(Data Revolution Group 2014). 빅데이터가 용어화되기 훨씬 전에 위성 이미지는 날씨 

예측과 지리적 위치 확인데이터에 사용되어 왔다. 오늘날에는 산림가, 도시계획가, 농업관리자 등이 

있지만 연방 및 개발기관도 위성사진이나 "대량의 공간데이터"를 사용하여 다양한 유형의 데이터를 

결합하고 해석하여 현장에서 물리적 자산의 효과를 극대화한다. 빅데이터를 이용하기 위해서는 정부와 

국제기구가 관심데이터를 생성하는 기업 및 기타 기관과 제휴를 맺을 필요가 있을 것이다.  

4. 데이터 혁명이 개발 과제를 해결하는데 도움을 줄 수 있는 잠재력을 널리 인정받고 있다. 휴대전화 

기술, 인터넷 트래픽, 소셜 네트워킹의 광범위한 사용은 개발도상국의 개인들이 은행 서비스, 고용 정보, 
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의 료 서비스 및 시장에 접근할 수 있게 해준다. 동시에, 그러한 혁신의 부산물로 생성된 대량의 

데이터는 인간의 행동과 사회적 패턴에 대한 더 넓고 깊은 통찰력을 얻을 수 있는 새로운 기회를 

제공한다. 이러한 통찰력은 사회 발전 지표를 포함하여 "전통적으로" 수집되고 있는 지표를 보완하고 

확대할 수 있다(UNGP 2012). 세계은행(World Bank 2016)은 빅데이터 분석 프로그램의 혁신을 통해 

개발도상국들이 빅데이터의 기능을 운용할 수 있도록 지원하는 이니셔티브를 수립했다. 그러나 

세계은행은 빅데이터가 개발도상국에서 가치를 더할 수 있는 큰 잠재력을 보고 있으며, 용량 개발과 

공공 부문과 민간 부문의 협력 의 지가 핵심이 될 것임을 인정한다(ODI 2015). 프랑스 통신회사 

오렌지(Orange)가 아프리카에서 개발데이터(D4D) 챌린지(Challenge 4 Development 2013) 연구원들과 

자발적인데이터 공유는 민관 부문 간 필요한 협력관계를 어떻게 키울 것인가를 보여주는 좋은 사례다.  

5. 중앙은행들이 빅데이터와 신기술 활용에 강한 관심을 보이고 있다(BIS 2015). 중앙은행들은 

빅데이터 이용의 장점을 거시경제와 금융 안정성 분석을 지원하는 잠재적으로 효과적인 예측 도구로 

보고 있다. 통화정책 분석(2016년 중앙은행)은 거시경제 변수의 더 좋고 더 시기 적절하게 예측되는 

혜택을 받을 수 있다. 거시정책과 미시적 정책도 혜택을 받을 수 있다.  

 

II. 빅데이터가 의미하는 바는 무엇인가? 

8. 빅데이터라는 용어가 완전히 새로운 것은 아니다. 2006년 하버드 비즈니스 리뷰에서 톰데이븐포트는 

아마존, 캐피털 원, 보스턴 레드삭스와 같은 조직들이 그들의 분야에서 지배하기 위해 사용하는 한 가지 

방법 즉 경쟁적 차별화 요소로서의 분석"기업들은 데이터와 데이터 관리자들에게 넘쳐났다"고 

지적했다. 2010년에 Hal Varian은 컴퓨터 매개 거래에 대해 논의 했는데, 여기에는 판매점 단말기, 현금 

레지스터, 그리고 좀 더 최근의 전자 상거래와 같은 컴퓨터가 포함된다. 비록 저자들이 "빅데이터"라는 

용어를 명시적으로 사용하지 않지만, 그들이 언급하는 현상과 정보는 이후에 빅데이터 토론에 포함될 

것이다.  

9. 현재 빅데이터에 대한 합의 된 정의 가 존재하지 않지만, 용어는 종종 3Vs—대량, 속도, 다양성으로 

특징지어진다. 3 대용량(High volume)은 기계, 네트워크 및 인간 상호작용에 의해 생성되는 

엑사바이트(Exabyte)데이터의 증가, 고속(High Speed)은 데이터가 생성, 처리 및 저장되는 속도를 

의미하며, 다양성(High Various)는 데이터 유형과 소스의 범위와 복잡성과 관련이 있다. 데이터 세트는 

매우 크고 복잡하여 기존의 데이터 처리 애플리케이션은 데이터를 캡처, 저장 및 분석하기에 

불충분해진다. 대신 빅데이터를 처리하려면 인적 기술, 첨단 기술, 데이터 액세스 인프라 등의 

네트워크가 필수적이다. 이는 빅데이터를 툴킷에 통합하고자 하는 통계학자 및 정책 입안 기관의 핵심 

                                                
3 Gartner analyst Doug Laney came up with the famous three Vs back in 2001 



BIG DATA: POTENTIAL, CHALLENGES, AND STATISTICAL IMPLICATIONS 

INTERNATIONAL MONETARY FUND 8 

 

 

과제다.  

10. 특정 목적을 위해 수집된 통계("만들기") 자료와 달리, 빅데이터는 비즈니스 및 행정 시스템, 소셜 

네트워크, 사물 인터넷 등에서 "발견되는" 부산물이다. 소셜 네트워크는 사람들이 비슷한 관심사를 

가진 다른 사람들과의 사회적 관계를 형성하도록 돕는 온라인 플랫폼이다(Facebook, Twitter, LinkedIn. 

사용자들은 블로그와 프로필을 만들고, 사진을 공유하고, 메시지를 교환함으로써 디지털화되고 저장된 

인간 소스의 정보를 제공한다. 소셜 네트워크의 데이터는 종종 통제되지 않고 구조화되지 않는다. 

빅데이터 분류에 있어서, 유엔 유럽 경제 위원회(UNECE)는 또한 소셜 네트워크 인터넷 검색과 인간 

정보로 더 널리 이해될 수 있는 모바일 데이터를 포함한다. 전통적인 비즈니스 시스템은 기업이 

고객에게 가치를 제공하고 관리 기록을 포함한 프로세스 매개데이터를 생성하기 위해 정의 한 

프로세스와 절차다. 비즈니스 시스템은 관계형 데이터베이스 시스템에 저장된 비즈니스 이벤트(고객 

등록이나 주문 수신과 같은 상업적 거래)와 관련된 거래, 위치 및 메타데이터에 대한 통제가 잘되고 

구조화된 정보를 기록한다. 사물의 인터넷은 물리적인 세계의 사건 및 상황을 측정하고 기록하는 

인터넷 연결과 내장된 센서와 내장된 상호관련 컴퓨팅 장치를 데이터로 생산하는 시스템이다. 이들의 

출력은 기계로 생성된 데이터(센서 기록, 컴퓨터 로그, 웹캠, 휴대전화 위치/GPS)로 구성된다.  

11. Vs 목록은 시간이 지남에 따라 커져서 빅데이터를 기존 비즈니스 운영에 통합 할 때 회사와 조직이 

직면한 기회와 과제를 모두 강조합니다 (그림 1). Veracity는 빅데이터의 가치와 타당성을 가져오는데 

이었어 가장 큰 과제 중 하나인 데이터의 오류(noise)와 편향(bias)를 말합니다. 변동성은 빅데이터가 

생성되는 기술 또는 비즈니스 환경의 변화를 의미하며, 이는 잘못된 분석 및 결과로 이어질 수 있으며 

빅데이터의 데이터 소스로서의 취약성으로 이어질 수 있습니다.  
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그림 1. 빅데이터의 5V - 다양성, 다양성, 속도, 신뢰성 및 볼륨 

Based on Doug Laney, 2001 

12. 거시경제 및 재무 통계와 점차 관련이 있는 빅데이터 분류는 박스 1에 제시되어있다. 대상별로 

빅데이터를 생성하는 네트워크, 시스템, 기계의 범주는 UNECE 빅데이터 분류(부록 I 참조)에 기초하고 

있지만, 본 논문은 행정데이터, 비즈니스 웹 사이트, 온라인 뉴스 등 (이탈릭체) 추가적인 하위 범주를 

포함한다. 사용 사례의 결과에 기초하여, 이러한 추가 하위 범주는 거시경제 및 재무 통계와 마지막으로 

감시를 제공할 잠재성도 있는 것으로 보인다. 그러나 비디오, 의 료 기록, 사진 등과 같은 범주는 비록 

나중에 그렇게 될 수 있지만 현재 거시경제와 재정 통계에는 적용되지 않기 때문에 제외된다.  
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13. 빅데이터의 잠재력은 크지만 각 국가의 빅데이터 기회는 국가의 특성에 달려 있습니다. 소셜 

네트워크, 기존 비즈니스, 관리 시스템 및 빅데이터를 생성하는 사물 인터넷의 가용성은 다양합니다. 

결과적으로 빅데이터 기회와 정책 결정을 위한 잠재적 인 응용 프로그램을 평가하려면 데이터 및 관련 

도구의 가용성, 사용자의 기능, 개인 정보 및 보안 문제, 법률 및 기술 시스템을 고려해야 합니다.  

 

  

Box 1. Adapted UNECE Big Data Classification 

1. Social Networks (human-sourced information) 

1100. Social Networks: Facebook, Twitter, LinkedIn 

1200. Blogs and comments 

1600. Internet searches on search engines (Google) 

1700. Mobile data content: text messages, Call Detail Record, Data Detail Record, Location update, 

Radio coverage updates 

Online news 

2. Traditional Business systems (process-mediated data) 

21. Data produced by public agencies 

Administrative data 

22. Data produced by businesses  

2210. Commercial transactions  

2220. Banking/stock records  

2230. E-commerce 

2240. Credit cards, Business websites Scanner data 

3. Internet of Things (machine-generated data) 

31. Data from sensors 

311. Fixed sensors 

3111. Home automation 

3112. Weather/pollution sensors 

3113. Traffic sensors/webcam 

3114. Scientific sensors 

312. Mobile sensors (tracking) 

3121. Mobile phone location (GPS) 

3122. Cars 

3123. Satellite images 
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III. 빅데이터의미래 

14. 섹션 III의 논의 는 빅데이터가 거시경제 및 금융 통계에 직간접적으로 이익을 줄 수 있는 세 가지 

특징을 중심으로 구성되며, 마지막으로 정책 수립(그림 2): 

1. 새로운 질문에 답하고 새로운 지표를 만들어냄 

2. 공식 통계의 가용성에 있어 시간을 지연시킴으로써 기존 지표의 적시성 예측을 지원한다.  

3. 공식통계 생산에 혁신적인 자료 출처를 제공함.  

 

Figure 2. The Potential of Big Data 

 

이 접근법은 거시경제와 재무 분석을 위해 가장 중요한 요소를 증식할 뿐만 아니라 빅데이터에 대한 

광범위한 논의를 구조화할 수 있다.  

15. 세 가지 특성은 직접(1과 2) 또는 간접(3)으로 정책 분석을 위한 귀중한 데이터를 제공할 수 

있지만, 서로 연결되어 있으므로 완전히 분리할 수 없다. 본 문서는 예제를 제공하지만 포괄적 인 

빅데이터 프로젝트 인벤토리를 제공하지는 않습니다.4 오히려 빅데이터 프로젝트가 어떻게 정책 분석을 

향상시킬 수 있는지 설명하려고 합니다. 그러나 그 가능성을 보장하기 위해서는 앞으로 더 많은 탐구와 

개념 증명이 필요합니다.  

 

                                                
4 A big data inventory can be found here: https://unstats. un. org/bigdata/inventory/.  

https://unstats.un.org/bigdata/inventory/
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A. 새로운 질문에 답변하고 새로운 지표를 작성하는 빅데이터 

16. 빅데이터는 인과관계를 검색하는 전통적인 방법에서 깨진다. 빅데이터를 다루는 것은 우리에게 왜 

어떤 일이 일어나고 있는지 말해주는 것이 아니라 그것이 일어나고 있다는 것을 우리에게 경고하는 

패턴과 상관관계를 찾는 것을 의미한다(Mayer-Schönberger and Cukier 2014). 이런 맥락에서 실시간 

상관관계를 확보하고, 실질, 외부, 재정, 금융 분야의 시스템 리스크뿐만 아니라 국가별 구축도 감시할 

수 있는 보다 포괄적인 조기경보시스템(Kitchin 2015)을 구축하기 위한 새로운 지표를 개발할 수 있다. 

구글 웹 검색과 페이스북 게시물은 이미 주식시장 유동성(아리우리 등 2014년)을 예측하고 주식시장 

활동을 예측하는 심리지수를 구축하는데 사용되고 있다(카라불럿 2013).  

17. 빅데이터의 효과적이고 스마트한 활용이 진화하고 있지만, 우리가 정보를 바라보는 방식을 

변화시킬 수 있는 가능성은 논란의 여지가 없다. 빅데이터 탐사는 새롭고 더 나은 질문을 하는 연습일 

뿐만 아니라 통계의 수집과 생산에 대한 우리의 전통적인 생각에 도전하는 기회다. 이러한 견해는 

국제통화기금(IMF)의 빅데이터 및 분석 심포지엄이나 유럽 빅데이터 해커톤과 같은 국제적인 

이니셔티브에 반영되어 참가자들(현장의 전문가, 학계, 민간 부문)이 정책 및 의사결정에 도움이 되는 

빅데이터의 혁신적인 활용 방안을 모색하도록 도전한다. 의 심할 여지 없이 더 많은 아이디어가 생겨날 

것이며, 그 중 일부는 개념증명을 통과한 후 전통적인 통계의 범위를 넓히고 연구 요구에 대응할 수 

있을 것이다.  

18. 어떤 경우에는 빅데이터를 통해 정책 분석이 집계를 넘어 정책 대응을 보다 효과적으로 알릴 수 

있다. 휴대전화, 통화내역기록, 위성사진,5 및 특별히 개발된 앱은 사회경제적 패턴, 인구이동, 신용위험 

프로파일, 기후스마트 농업 등을 예측하고 위기와 관련된 스트레스의 증가를 감지할 수 있는 잠재력을 

가지고 있다. 빅데이터의 보다 세분화된 정보는 정책 상호연계를 명확히 하고, 따라서 정책 권고사항이 

기업과 가정에 미치는 영향을 보다 신속하게 식별하여 정치적 긴장 및/또는 불평등 역학을 강조할 수 

있다. 빅데이터는 개발 과제를 해결하고 성평등과 같은 SDG(Sustainable Development Goals) 지표의 

컴파일 요구를 충족할 수 있는 잠재력을 가지고 있다. 6 민간기업 LinkedIn은 이미 세분화된데이터를 

사용하여 성별 다양성 통계를 발표하고 성 통계 관련 교육을 실시하고 있다(Karani 2017).  

19. IMF 빅데이터 및 분석 심포지엄에 이어, IMF 사내 빅데이터 혁신 챌린지는 IMF의 향후 업무에서 

빅데이터를 활용할 수 있는 혁신적인 방법의 길을 닦았다. 상위 6개 아이디어는 개념 개발 증명용으로 

승인되었다. (1) SWIFT데이터를 사용하여 글로벌 재무 흐름을 모니터링하고, (2) 감성 기반 조기 경보 

시스템, (3) 현재 Google 추세데이터를 사용하여 GDP 예측, (4) 해변 지수 @ 주간 자동화 및 확장, (5) 

                                                
5 Australia, China, Colombia, and Mexico have discovered the potential of satellite data for agricultural statistics.  

6 The IMF Statistics Department is involved in the following SDGs: (1) indicator 8. 10. 1. a, Number of commercial bank branches per 100,000 adults, and indicator 

8. 10. 1. b, Number of ATMs per 100,000 adults (Tier I); 
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감시 및 정책 분석을 강화하기 위한 정부 현금 흐름데이터 풀링, (6) 세금 및 관세 관리를 개선하기 

위한 분석 적용이온. 다른 예로는 국제통화기금(IMF) 재정부 세입관리국 격차 분석 프로그램에 대한 

빅데이터를 사용하여 부가가치세 준수 격차를 결정하고, 국제통화기금(IMF) 연구부가 저소득 국가의 

경제활동에 미치는 영향을 측정하는 것이다. 그러한 생각은 시간이 지남에 따라 기존의 관행을 

증가시키거나 보완하기에 충분한 견고성과 정확성을 보여줄 수 있다.  

20. 빅데이터는 금융 포함, 금융 서비스 액세스 및 경제성장의 영향을 더 잘 측정할 수 있다. M-Pesa 

(박스 2)와 같은 전자화폐 시스템은 개발도상국에서 급성장하고 있다(Donovan 2012).7 이들과 함께 

재정포용이 빈곤감소, 성별 불평등, 경제성장에 미치는 영향을 측정할 수 있는 기회를 제공한다. 이동형 

전송 시스템의 데이터를 통해 피어투피어 트랜잭션을 더 자세히 추적할 수 있으며, 이는 다시 송금, 

지역 가처분 소득, 소비 패턴 및 재무 포함에 대한 더 정확한 추정치를 산출하는데 도움이 될 수 있다.  

 

                                                
7 More than 110 money mobile systems servicing more than 40 million customers.  

Box 2. 경제 정책 수립을 위해 모바일 전송 시스템에 저장된데이터를 사용하는 M-Pesa 

M-Pesa는 케냐에서 2007년에 설립된 소규모 휴대전화 기반 송금 시스템이다. 이후 아프리카, 

동유럽, 중동, 남아시아 등 개발도상국으로 확대됐다. 이용자들은 휴대전화 앱에 저장된 계좌에 있는 

대리점을 통해 돈을 입금한다. 그들은 개인 식별이 보장된 문자메시지를 이용하여 어떤 휴대폰 

사용자에게도 돈을 송금할 수 있다. 송금된 돈은 수혜자가 어떤 M-Pesa대리점에서 현금으로 수령할 

수 있다. 이용자들은 송금과 인출 수수료를 받는다. 원래 돈 이전을 용이하게 하기 위해 고안된, 

봉급, 소액 금융, 상품과 서비스의 구매를 다루기 위해 서비스가 확대되었다. 케냐에서는 85% 

이상의 가정이 M-Pesa를 사용한다. 전국 각지에 7만8000여명의 요원이 분산돼 거의 모든 마을에 

이른다.  

빅데이터의 잠재적 사용 

 

M-Pesa 사용자 간의 현재 전송 측정: 가계는 청구서와 월 보험료 등을 내거나 연금이나 

사회복지대금을 받는다. 많은 시골 가정들은 도시 중심지로부터의 송금에 의 존하여 생존한다. 

M-Pesa는 송금 지불에 사용되었던 많은 비효율적이거나 제한된 옵션들(돈 송금 사업자, 외환국, 

버스 회사, 친구 및 가족)을 대체하고 시골 지역의 가구들에게 금융 서비스에 접근할 수 있게 

해준다. M-Pesa데이터는 송금, 가처분소득, 금융포함 등과 같은 지표의 더 정확한 추정치를 

산출할 수 있다. 즉, 실제 금융 외부 부문 지표에 필요한 모든 관련 정보를 제공한다.  

 

소비 패턴 추정: 소비자들은 소매점에서 현금 유입/현금 인출에 M-Pesa를 사용하는데, 그 중 다수는 

도심 외곽에 위치해 있다. M-Pesa데이터는 산업별 지역적 수요를 보다 명확하게 파악할 수 있으며 

수요 패턴의 변화의 초기 신호로 작용할 수 있다.  
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21. 빅데이터는데이터 문제가 더 심각한 저소득 국가(LIC)의 감시를 지원할 수 있다. M-Pesa의 사례에서 

알 수 있듯이 빅데이터는 데이터가 부족하고 시대에 뒤떨어진 LIC의 거시경제 및 재무 동향을 모니터링 

하는데 특히 도움이 될 수 있다. 좋은 예로는 대개 수집하기 힘든 가계데이터가 있다. 기업이 생산하는 

소셜 네트워크, 모바일 데이터 컨텐츠, 거래상대방데이터에서 인간이 제공하는 정보는 가계의 데이터 

가용성 문제를 극복하는 좋은 출발점이 될 수 있다. 빅데이터는 또한 데이터 수집 관행을 개선하고, 

새로운 통계를 편집하며, 중복데이터 수집(ADB 2013)과 같은 가능한 비효율성을 줄일 수 있는 기회를 

제공할 수 있다. 국제통화기금(IMF) 주간 @해수욕지수(박스 3)는 관광이 GDP의 상당 부분을 차지하고 

정기적인 비용 및 물가지수가 잘 개발되지 않는 카리브해 지역의 귀중한 도구다.  

 

 

 

 

 

Box 3. 일주일 @ 해변 지수 

The Economist's Big Mac Index에서 영감을 받아, The Week @ the Beach Index는 전 세계 

해변 휴가의 비용을 비교한 가격 지수를 구성한다. 이 지수는 해변 휴가에 일반적으로 

소비되는 상품 바구니, 즉 호텔 요금, 택시 요금, 식사 및 음료 가격(물, 커피, 맥주)에 대한 

국내 비용을 포함한다. 지수의 데이터는 Expedia 및 TripAdvisor(호텔 요금), 

Worldcabfare(택시 요금), Numbeo(식료 및 음료 가격)에서 도출한다).  

 

응용 프로그램 사례 

이 지수는 분기별로 기록되고 있으며 (1) 경쟁력 지표로서 외부 부문 평가를 보완하는 

지표로서, 특히 관광이 경제의 큰 몫을 차지하는 일부 국가에서는 유용하고, (2) 평형 실질 

환율 측정을 위한 대체 수단으로서, (3) 설명으로서 활용되고 있다. 특히 긴 시계열이 

컴파일됨에 따라 경험적 작업에서의 아토리 변수. 예를 들어 관광흐름의 결정요인을 추정할 

때 가격탄력성 및 공급요인으로 포함되는 호텔의 수 등 개별변수를 추정하는 변수로 지수를 

활용했다. 또 공식 통계에서 포착되지 않는 공유경제(예: Airbnb)를 편입시켜 시장과 

가격데이터를 개선할 수 있었다 

 

Source: Laframboise and others 2014.  
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22. 국제통화기금(IMF)과 다른 기관들은 빅데이터를 사용하여 현재 제3자가 생산하고 있는 감시에 

사용되는 지표를 상호 확인하고 방법, 자료 출처, 지표의 품질 및 특성을 평가하는데 도움을 줄 수 

있다. 빅데이터는 민간기업과 기관이 IMF 공식 직원 보고서에 자주 사용되는 제3자 지표(TPI)를 

생산하기 위해 사용한다. 대체 지표는 빅데이터 이니셔티브를 통해 확보하여 생산할 수 있으며, TPI의 

품질, 특성, 방법론적 건전성을 평가하는 벤치마크 역할을 할 수 있다.  

23. 단순한 모델과 더 많은데이터가 더 적은데이터를 기반으로 더 정교한 모델을 능가할 경우 빅데이터 

분석이 논의 의 빛을 발할 수 있다(Mayer-Schönberger 및 Cukier 2014). 빅데이터에서 얻을 수 있는 

몇 가지 잠재적 이득은 더 빠른 처리나 더 나은 알고리즘에서 오는 것이 아니라 단순히 더 많은 

다양한 데이터가 있기 때문이다. "모든 것의 데이터화"는 더 넓은 범위의 정보의 잠재 가치를 밝혀낸다. 

따라서 빅데이터는 경제적 모델링이 어떻게 수행될 수 있는지에 대해 재고하고 되돌아볼 수 있는 

기회가 될 수 있다. 경우에 따라 가용한 (새로운)데이터에 대한 분석의 적응을 고려할 수 있는가, 

아니면 경제 분석에 대한데이터 적응이라는 기존의 접근방식을 고수하는 것을 선호하는가?8 

 

                                                
8 빅데이터는 IMF에서 기존의 분석기법을 폭넓게 채택하도록 유도한다. 수십 년 동안 존재해 온 알고리즘을 이용한 기계학습 방법은 더 많은데이터를 

이용할 수 있다는 점에서 엄청난 혜택을 받았다. 국제통화기금(IMF) 실무보고서인 ‘어둠 속의 목격: 레바논의 현재 방송의 기계학습 접근법’은 이 방법들이 

펀드에서 어떻게 사용되고 있는지를 보여주는 한 예다. 게다가, "자연어 처리"는 많은 관심을 불러일으켰다. IMF는 최근 세미나를 개최했다. "텍스트 마이닝, 

정보 및 연결"에서, 외부 및 내부 연사들이 자신의 아이디어를 제시하고 비정형 콘텐츠로부터 의미, 컨텍스트 및 정서를 추론하기 위해 진행 중인 작업 
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B. Big Data to Bridge Time Lags of Official Statistics 및 기존 지표의 지원 예측 

24. 예를 들어 금융 및 가격데이터 같은 주요 변수들이 거의 즉각적으로 관찰될 수 있기 때문에 빠른 

통찰력은 빅데이터의 가장 큰 약속 중 하나이다. 경제 및 재무 개발을 모니터링하고 안정성 위험의 

조기 경고 신호를 제공하기 위해 정책 사용에 적합한 통계에 적시에 필요한 데이터가 필요하다. 승리한 

IMF 빅데이터 혁신 프로젝트는 SWIFT데이터를 거래량 및 금융 시장 가격에 사용하여 전 세계 금융 

흐름을 감시할 것을 주창했다(박스 4). 9 SWIFT데이터는 가능한 전염과 유출 효과에 대한 적절한 

통찰력을 얻을 수 있는 유망한 사례다. 다른 연구에서는 SWIFT데이터를 사용하여 네트워크 집중도와 

국가간 트랜잭션을 평가하고 있다. 10 
 

상자 4. SWIFT를 사용하여 글로벌 재무 흐름 모니터링 

SWIFT(Society for Worldwide Bank Financial Telecommunications)는 200여 개국의 약 1만1000개 

금융기관에서 사용하는 표준화된 보안 메시징 시스템이다. 매일 2500만개 이상의 SWIFT 메시지가 

전송된다. SWIFT는 기본 거래의 성격에 대한 정보를 제공하는 100개 이상의 서로 다른 메시지 유형을 

가지고 있다. 각 메시지 유형에 대해, 전송된 총 메시지 수와 이러한 지불의 총 값을 사용할 수 있다.  

응용 프로그램 예제 

글로벌 금융 흐름 모니터링: SWIFT데이터는 지역과 통화별로 분류된 전 세계 금융 흐름을 포착하는 

지표를 작성하는데 사용된다. SWIFT지수는 SWIFT데이터를 사용하여 경제 활동의 거울로 SWIFT 

트래픽(볼륨)을 사용하여 초기 GDP 성장 추정치를 제공하는 한 예다. 2015년 SDR을 검토할 때 IMF는 

SWIFT의 데이터를 국제거래에서 중국 위안화의 역할이 커지는 지표로 활용했다. 11 2015년 IMF 

혁신도전의 맥락에서 SWIFT데이터를 사용하여 글로벌 금융 흐름을 감시하자는 제안이 나왔다. IMF 직원 

팀은 2016년 동안 SWIFT데이터 사용에 대한 개념 증명 훈련을 실시했다. 이러한 맥락에서 

SWIFT데이터는 시기적절성을 높이기 위해 국제 무역 통계를 현재 방송하는데 사용되어 왔다.  

혜택들 

통화구성: SWIFT데이터는 글로벌 및 지역적으로 금융 거래에서 서로 다른 통화의 사용 추세를 

감시하는데 사용될 수 있다. 수출/수입 지표: 거래와 금융 거래를 구분하기 위해 다른 SWIFT 메시지 

유형을 사용할 수 있으며, 공식데이터가 이용되기 전에 현재 거래 흐름에 정보를 제공할 수 있다. 인출 

특파원 은행 관계: SWIFT데이터는 통신원 은행 관계에 대한 위험 평가 및 모니터링을 지원할 수 있다. 

또 민간 금융기관의 SWIFT데이터에 대한 접근은 자금세탁 방지 원칙 등 은행의 실사 대책을 뒷받침할 

수 있다.  

                                                
9 특히 SWIFT데이터 사용과 관련된 제한사항은 접근 제한사항이다. 기관은 SWIFT데이터에 대한 구독을 구입해야 한다. 인터페이스는 사용자에게 

친숙하지만, 단일 다운로드의 크기에 제한이 있다. 게시 제어(데이터 기밀): SWIFT는 기밀 유지를 위해데이터를 사용하는 외부 게시를 승인해야 한다. 

데이터 처리: 대용량데이터 볼륨을 처리하려면 처리 용량이 축적되어야 한다. 직원 비용: 어떤 훈련은 인터페이스와 메시지 유형에 익숙해지는데 유용하다. 

엑셀과 같은 익숙한 도구는데이터 작업을 하기에 충분하지 않을 것이다.  

10 Cook and Soraméki 2014와 Sy와 Wang 2016은 SWIFT 메시지 유형 MT103을 사용하여 전 세계의 지역 네트워크 집중도를 보여주며, 미국은 네트워크 

코어가 된다. 2009년 국제결제은행(BIS)은 SWIFT데이터를 사용하여 국경간 거래를 보다 투명하게 할 수 있는 기회를 강조하였는데, 특히 발신자 이외의 

경제에 위치한 중개은행이 관여하는 경우 더욱 그러하다. 2015년에 BIS는 SWIFT데이터의 유용성을 반복하여 통신사 은행 관계를 더 잘 이해하고, 통신사 

은행 관계에 대한 인출 및 압력의 관련 위험을 모니터링할 수 있도록 하였다.  

11 IMF 2015년 11월 정책서 "SDR 평가방법 검토. ” 
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25. 빅데이터를 사용하면 거의 실시간으로 경제 신호를 추출하고 공식 수치가 발표되기 전에 경제 

흐름을 전망할 수 있는 기회를 창출한다. 빅데이터에서 도출된 시기 적절한 정보는 개별 경제와 세계 

경제의 재무 및 경제 상태를 평가하는데 도움이 될 것이다. 그것은 빠르게 움직이는 금융, 상품 및 기타 

시장에 대한 거의 실시간 정보를 제공함으로써 안정성을 유지함에 있어 감시를 지원할 수 있으며, 

따라서 국제 통화 시스템의 위기를 예방하거나 최소한 완화시키는데 도움이 될 수 있다. 현재 방송 

연습을 통해 얻은 정보는 금융 시장, 공공 금융 개발 및 지역 경제 전망과 같은 분야에서 세계적인 

전망을 도출함으로써 정책 입안을 더욱 강화할 것이다.  

26. Nowcasting(또는 실시간 예측)은 이미 많은 지표에 대해 민간 및 공공 부문에서 널리 사용되고 

있다(FRBNY 2017; Banbura 등 2013). 12 MIT의 10억 달러 가격 프로젝트는 웹 스크래핑을 사용하여 

온라인 소매업체로부터 가격변동과 인플레이션을 일일 빈도로 모니터링하고 인플레이션을 전환한다. 

이온 경향 트위터는 가격 정보가 담긴 트윗을 필터링하고 모델링함으로써 인도네시아의 식품 가격을 

현재 예측하는데 사용되었다(UNGP 2014). 민간기업 프레다타(2016년)는 오픈소스 소셜 미디어와 협업 

매체에 걸친 디지털 대화를 감시함으로써 웹 주변의 데이터 소스를 지정학적 위험 신호로 압축한다. 그 

후, 이러한 신호에 기계학습 알고리즘을 적용하여 자산 가격 변화에서 시민 시위, 노동 파업, 선거 결과 

및 국가 안보 결과에 이르기까지 다양한 발전을 예측한다.  

27. 현재 전망의 다른 두드러진 예로는 관광, 실업, 소매업, 무역 흐름에 관한 경제 흐름이 있다. 13 

통계 작성자들이 소셜 네트워크 세계와 위성 이미지의 새로운 응용 분야에 과감히 진출하고 있다. 14 

네덜란드는 소비심리를 추정하기 위해 페이스북과 트위터데이터를 사용하고 있고 중국과 이탈리아는 

대략 조에 가깝다. 웹 스크랩을 통한 공실률 다른 잘 알려진 예로는 자동차와 부동산 판매뿐 아니라 

실업률과 소비자 심리를 파악하기 위해 공개적으로 이용 가능한 구글 트렌드 데이터를 사용하는 

것이다(Pavlicek and Kristoufem 2015).  

28. 선도 지표(OECD 1987)15는 전통적으로 재무 및 경제 발전을 예측하는데 사용되었지만, 빅데이터는 

가용데이터의 양 덕분에 더 나은 예측 변수를 제공하고 예측 정확도를 향상시킬 수 있다. 첫 번째 

단계로서, 예측 연습은 최근의 과거가 어떻게 예상된 것과 비교하여 발전했는지를 평가하기 위해 

이용할 수 있는 정보의 범위를 살펴본다. 여러 연구에서는 빅데이터가 제공하는 보다 상세하고 

세분화된 정보를 통해 추정 경제 시리즈의 품질을 개선할 수 있다는 사실을 밝혀냈다(Galbraith and 

Tkacz 2013). 예측 연습은 기존의 통계 시리즈를 보다 세분화, 고주파수 및 사회경제데이터로 

보완함으로써 빅데이터의 이점을 얻을 수 있다. 빅데이터 소스를 활용하고 관찰 횟수를 늘림으로써 

                                                
12 기업은 공급망 관리를 효율화하기 위해 예측 기법을 사용한다.  

13 콜롬비아 재무부는 구글 트렌드에서 파생된 경제활동을 감시하기 위해 단기 동향을 이용한다.  

14 국제 연합 통계 부서의 빅데이터 이니셔티브 

15 선행지표는 경제활동의 전환점 조기경보(예: 경제협력개발기구 종합선도지표)를 제공하는데 사용되었다.  
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빅데이터는 예측 정확도를 향상시킬 수 있다.  

29. 새로운데이터 소스가 예측에 대한 입력의 역할을 하더라도, 일관되고 조화를 이룬 과거 시계열이 

여전히 필요하다. 공식 통계와 관련된 시차 및 빈도 문제는 빅데이터에서 지표의 개발에 박차를 가하는 

반면, 이 둘은 상호 보완적인 것으로 보아야 한다. 두 출력 모두 벤치마크 역할을 할 수 있는 기존 

시계열에서 새로운 지표의 견고성을 보장하기 위해 비교해야 한다. 빅데이터는 주로 "실제 정보"(예: 

이동, 동향, 정서)와 대조적으로 "실제 정보"(예: 연말 미불 부채의 위치)와 상관관계를 측정한다.  

C. 데이터 출처로서의 빅데이터 및 공식 통계 작성의 혁신 

30. 빅데이터 시대에 공식 통계가 어떻게 진화해야 하는지에 대한 전 세계의 논의는 통계기관이 상당한 

변화를 겪기 시작하고 있음을 보여준다. 유엔 통계위원회는 2014년 45차 회의 에서 "빅데이터가 

무시할 수 없는 정보의 원천을 구성한다"(UNGWG 2017)고 공식 인정했다. 유럽에서는 2013년에 모든 

유럽 국가 통계청장이 "빅데이터 및 공식 통계에 관한 회의 록"(EC 2014)에 서명하고, 공식 통계 

빅데이터 전략 실행 계획 및 로드맵을 보다 광범위한 지배 전략과 통합하는데 전념하였다. Eurostat는 

EU 회원국들의 전형적인 빅데이터 사용은 고립된 것이 아니라 이미 존재하는 데이터 출처(EC 2017)와 

결합된 것이라고 강조했다. 실제로, 세계 통계는 빅데이터를 입증하고 이 새로운 데이터 소스를 

앞으로의 도전과 기회로 받아들이기 위해 노력하고 있다.  

31. 빅데이터를 공식 통계로 통합하는 전략은 부분적으로 기존 통계 출처를 대체하는 것에서부터 

보완적이거나 완전히 새로운 통계 산출물을 제공하는 것까지 다양할 수 있다. (Flowscu 및 기타 2014) 

예산이 한정되어 있고 설문 조사에 대한 응답이 감소하는 시기 (예: Meyer, Mok 및 Sullivan 2015)에서 

공식 통계는 빅데이터와 같이 관련성이 높지만 시기 적절하고 더 많은 가능성이 있는 새로운 데이터 

소스를 탐색해야 합니다. 기존데이터 수집 방법보다 비용 효율적입니다. 16 국가 당국은 응답 부담을 

줄이고 통계적 생산 프로세스를 현대화하는 동시에 더 빠르고 빈번한 통계를 생성하는데 유망한 

장점이 있습니다.  

32. 작성자들은 주로 전통적인데이터 소스를 다듬고 보완하기 위해 빅데이터 프로젝트를 시범적으로 

진행하고 있다. 공식 작성자에 의 한 빅데이터 이용의 일부 잘 문서화된 예는17 (1) 관광, 교통 및 도시 

통계(예: Eurostat, 벨기에, 브라질, 인도네시아, 이스라엘, 이탈리아, 나이지리아의 세계은행, 폴란드), (2) 

가격지표, 노동시장 지표, 기업 프로파일링(Eurostat, 중국, Eurostat, 에콰도르, 핀란드, 독일, 헝가리, 

일본), (3) 에너지 및 환경 통계용 스마트 미터(Eurostat, 벨기에, 캐나다), (4) 가격 및 기타 경제 통계용 

신용카드, 현금 레지스터 및 스캐너데이터. 섹션 V의 표 1은 공식 통계 영역에 공급될 가능성이 있는 

빅데이터 소스를 제시한다. 그것은 유엔 분류에 근거하고 있으며(박스 1 참조), 감시를 위한 IMF 통계 

                                                
16 UNSD GWG Survey and Project Inventory, https://unstats. un. org/bigdata/inventory/.  

17 UNSD Big Data Project Inventory https://unstats. un. org/bigdata/inventory/.  

https://unstats.un.org/bigdata/inventory/
https://unstats.un.org/bigdata/inventory/
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요구에 맞춘 것이다.  

33. 많은 국가에서 빅데이터는 공식 통계를 작성하는 저비용 고품질데이터 소스 대안이 될 수 있다. 

유망한 예는 에스토니아의 모바일 포지셔닝을 국경 조사의 대안으로 지급 잔액 통계를 위한 여행 

서비스데이터를 수집하는 것이다(박스 5). 이 경우 빅데이터를 사용하면 비용을 크게 절감할 뿐만 

아니라 기존의 조사 기반 추정치에 비해 추정치의 품질, 정확도, 데이터 가용성 및 포괄성도 

향상되었다. 관광에 크게 의존하는 나라들에게 이것은 고려될 수 있는 기회다.  

Box 5. 국제여행서비스 통계자료 출처로서의 데이터 이동 배치 

배경: 2010년 통계 에스토니아는 국경 조사를 중단했고, 이로 인해 에스티 판크(에스토니아 중앙은행)는 

여행 서비스 추정치를 수집하는 다른 방법을 모색해야 했다. 조사된 다양한 대안(도로 센서, 신용카드 정보, 

숙박 기반데이터) 중에서 모바일 위치 확인데이터는 가장 간단하고 비용이 적게 들며 가장 시의 적절하다는 

것이 입증되었다. 더욱이 에스토니아에서는 이러한 데이터에 접근하고 이용하는데 있어서 법적인 장애물이 

없다.  

 

여행 서비스 수출/이미지 견적 이동 위치데이터는 여행 기간, 인바운드 및 아웃바운드 해외 여행자, 월별 

여행 서비스 수출/이메이트를 추정하는데 사용할 수 있다.  

 

휴대폰 사용 및 위치데이터는 SIM 카드 ID, 날짜 및 시간, 위치, 국가 코드 등의 정보를 제공한다. 고객의 

거주지는 SIM 카드 거주지로 추정된다. 방법론은 익명데이터의 SIM 카드의 로밍 패턴 분석에 기초한다. (1) 

거주자 이동 통신사의 네트워크에 있는 비거주자는 인바운드 여행자 및 국가의 추정치를 제공한다. (2) 

거주자 이동 통신사가 비거주 모바일 파트너 회사로부터 수신한 로밍 활동 보고서를 사용하여 아웃바운드 

여행을 추정한다. rs와 시골 알고리즘은 짧고 긴 방문을 고려하고 운송 여행(항로, 공항, 환승 도로)을 

조정하며, 다른 국가의 정규직 근로자와 국경 소음(선박 교통 및 무작위 전환)을 살펴본다. 이러한 데이터는 

또한 여행자의 체류 기간을 제공한다: 첫 번째와 마지막 로밍 활동 사이의 인바운드 여행자의 경우, 

인바운드 여행자의 경우 인바운드 여행자의 경우와 동일하며, 한 번의 여행으로 둘 이상의 국가를 

지도화한다.  

 

이점: 기존 조사 및 행정 자료의 데이터와 비교하여 이러한 데이터를 사용함으로써 상당한 이득을 얻을 수 

있다. 향상된 품질: 기존 조사 기반 추정치에 비해 추정치의 정확성, 품질 및 포괄성이 향상되었다. 포획된 

비급여 호텔(친지 또는 친구와 함께 체류)과 미등록 호텔 및 기타 숙박 시설을 갖춘 여행자들은 견적을 

더욱 포괄적으로 만들었다. 여행 서비스는 지역별 또는 거주 국가별로 보다 상세하게 분류될 수 있다. 시기: 

데이터는 거의 실시간으로 제공되므로 월별 및 분기별 추정치를 실질적으로 시간 지연 없이 생성할 수 

있다. 비용: 데이터를 쉽게 사용할 수 있으므로, 조사, 관리 및 기타 출처의 데이터 수집 및 처리 비용보다 

훨씬 저렴하다.  

 

Source: http://www. oecd. org/trade/its/46287481. ppt.  

http://www.oecd.org/trade/its/46287481.ppt
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34. 통계기관은 변화에서 앞서기 위해 사용자들에게 부가적인 서비스를 제공함으로써 빅데이터와 함께 

제공되는 새로운 기회를 포착해야 한다. 여기에는 조사 결과의 적시성을 위한 플래시 추정치의 작성과 

경제적, 사회적 관심사에 대한 혁신적인 단기 지표의 생산이 포함될 수 있다. 또한 통계기관은 제3자 

또는 공공 또는 민간 부문에 의해 생성된 데이터 세트의 인가나 인증과 같은 새로운 업무를 고려할 수 

있다. 그 권한을 확대함으로써, 그것은 품질을 통제하고 투명성, 적절한 품질 및 건전한 방법론의 

테스트에 실패한 데이터 세트를 조작하는 개인 빅데이터 생산자와 사용자의 위험을 제한하는데 도움이 

될 것이다(MacFee 2016).  

Box 6. 관리데이터 및 빅데이터 

행정데이터는 (일반적으로) 대규모 행정 시스템의 부산물로 발생하며 일반적으로 공식 통계 이외의 목적으로 

생성되는 빅데이터의 독특한 형태로 간주될 수 있다. 세계의 대부분의 통계기관은 행정자료를 이용한다. 

조사("기본데이터") 대신 잠재적으로 광범위한 커버리지가 있는 비통계적 목적("2차데이터")을 위해 수집된 

데이터에 의 존하는 것은 제한된 자원과 감소하는 응답률에도 불구하고 점점 더 많은 더 나은 통계에 대한 

수요를 해결하는데 도움이 되었다. 세금 자료, 공적 자금 거래 자료, 사회보장 기록 등이 대표적인 예다.  

 

행정데이터에 대한 수년간의 경험은 통계 기관이 빅데이터를 사용할 수 있는 길을 닦은 것일 수 있다. 

통계기관은 데이터 품질, 방법론적 건전성, 프라이버시 보호 및 기밀성 보호를 보장해야 혁신적인 데이터 

출처를 활용할 수 있다는 점을 염두에 두고 있다. 이러한 전제조건은 1차 및 2차데이터 출처를 적절하게 

관리할 수 있는 컴파일 당국의 능력과 배포된 공식 통계에서 대중의 신뢰를 유지하는데 중요하다. 대부분의 

통계기관은 유럽 북유럽 국가(덴마크, 핀란드, 아이슬란드, 노르웨이, 스웨덴)와 같은 예외를 제외하고 행정 

자료에서 데이터 수집 프로세스의 설계 및 운영에 대한 통제 또는 영향력이 제한적이다. 그러나 대부분의 

빅데이터와 달리 행정 기록은 공식 통계청과 동일한 공공 부문에서 비롯된다. 그렇기는 하지만 빅데이터의 

사용은 행정데이터의 통합보다 더 어려운 것으로 판명될 수 있다.  

 

모든데이터 수집 프로그램과 마찬가지로, 소스데이터의 사용에 대한 고려는 비용과 편익의 균형을 맞추는 

일이다. 행정 출처의 2차데이터를 사용하면 수집 비용이 절감되고 자주 비난 받는 응답자의 부담이 감소하여 

통계 기관은 새로운 데이터 수요를 협상할 때 여유를 갖게 된다. 행정기록은 다음과 같은 다양한 통계적 

용도를 가지고 있다. (1) 일부 지표의 유일한 출처로서(예: 상품거래에 대한 관세자료, 

국제거래보고시스템(International Transactions Reporting Systems for Payment Statistics)), (2) 기타 출처(예: 

생산을 측정하기 위한 세무기록, 소형버스용 과세자료 사용). 필수사항), (3) 검증 및 교정을 위한 (예를 들어, 

관련 행정 프로그램의 추정치와 조사 추정치의 비교), (4) 간접 추정(벤치마킹), (5) 조사 설계에 대한 (세부 

내용의 풍부함을 이용) 

북유럽 국가에서는 통계에 대한 레지스터의 사용이 잘 확립되어 있다. 벤치마크 예로는 세계 최초로 덴마크에 

등록한 인구 및 주택 검열을 들 수 있다(1980—핀란드(1990), 노르웨이와 스웨덴(2011). 인구 구조는 1970년대 

모든 북유럽 국가에서 등록부를 기반으로 작성되었다.  

 

등록부는 다양한 방법으로 관리데이터를 사용하는데 중심적이다.  

• 하나의 레지스터에 기초한 통계(인구구조, 중요 통계) 

• 여러 레지스터를 함께 결합(인구 및 주택 조사) 
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• 레지스터와 측량데이터 결합 

• 샘플링 프레임 

• 품질 관리 

 

행정데이터의 효과적이고 효율적인 사용을 위한 전제조건은 다음과 같다.  

• 국가 통계청이 공식 통계를 작성하기 위한 행정 출처에 대한 접근 권한 

• 모든 개인과 기업에 대한 고유한 식별 정보, 모든 관리 레지스터에서 널리 사용되어 서로 다른 소스의 

데이터를 결합함 

• 기밀 유지; 즉, 행정 자료의 생성 및 수집에 있어 통계 기관의 영향을 집계한 형태에서만 사용됨: UNWDF 

2017.  
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IV. 빅데이터로 인해 발생하는 것은 무엇인가? 

A. 데이터 품질 

35. 정책 수립을 위해서는 빅데이터에서 도출된 지표의 품질평가가 지배구조, 정치, 평판 리스크를 

최소화하는데 중요할 것이다. 시기적절하고 보다 세분화된 데이터에 대한 요구가 강하지만 지표의 

품질과 기초적인 데이터 출처를 평가해야 한다. 실험 단계에서는 새로 생성된 지표를 기존 지표를 

벤치마킹해 평가할 필요가 있다. 이는 새로운 지표들이 현실, 외부, 재정, 통화 및 재무 통계에 대해 

오랫동안 확립된 품질 프레임워크에 정의 된 최소데이터 품질 표준을 충족하도록 보장하기 위한 

것이다.  

36. 어떤 새로운 데이터 소스의 적합성은 정확성, 지속성, 방법론적인 건전성 등 다수의 핵심 특징에 

대해 평가할 필요가 있을 것이며, 반면에 메타데이터18은 새로운 데이터 소스를 해석하고 평가하는 

열쇠가 될 것이다. 19 빅데이터를 생성하는 프레임워크와 상호작용이 f에 있을 것이라는 보장은 없다. 

미래 빅데이터는 대부분 민간에서 비즈니스 모델과 기술의 부산물로 생산되기 때문이다. 그것은 경쟁 

시장의 맥락에서 변화될 수 있다. 따라서 시계열의 가용성, 비교 가능성 및 일관성은 위험하다(Kitchin 

2015).  

37. 많은 유형의 빅데이터는 모집단의 무작위 샘플을 나타내지 않는다. 예를 들어, 소셜 미디어 

서비스의 경우, 기술을 사용하지 않는 모집단 하위 그룹은 달리 캡처하거나 조정하지 않더라도 충분히 

대표되지 않을 것이다. 빅데이터의 사용자는 특정 빅데이터 소스가 방법론적으로 건전한지 여부를 

판단해야 하며 분석 대상 인구를 나타내야 한다. 인구, 단위 및 이벤트, 적용된 방법과 프로세스, 그리고 

이들의 적합성과 완전성에 대한 메타데이터는 매우 중요하다(UNECE 2014).  

38. 빅데이터를 기반으로 한 지표는 시간적 범위가 짧고 특이치가 들어 있어 연속성을 보장할 수 없다. 

이 부산물에 접근하는 것은 최근에야 시작되었다. 이것은 시간의 경과에 따른 비교 가능성을 제한한다. 

빅데이터는 구조화되지 않은 경우가 많으므로 특이치를 대체하고 관측치를 추정치로 누락하는 등 

시계열 관측치 및 세척 변수로 적절히 변환해야 한다(Eurostat 2016). 데이터 제공의 지속성은 규제 

프레임워크에 의해 보장될 수 없지만 공식 통계에서 빅데이터를 사용하는 것과 관련이 있을 것이다. 

전반적으로, 불안정성은 제도적 변화와 데이터 제공의 불연속성 때문이기도 하지만, 기술 향상과 그에 

따른 소비자 행동 변화 때문이기도 하다.  

                                                
18 "메타데이터"라는 용어는데이터 액세스, 통계 개념, 컴파일 관행, 방법론 등데이터 생산 주기의 모든 측면에 대한 정보를 제공하는 메타데이터를 

말한다.  

19 이러한 요인들은 각국의 데이터 품질에 대한 종합적인 평가에 사용되는 IMF의 데이터 품질 평가 프레임워크의 중심에 있다(2012년). 관련성, 정확성, 

신뢰성, 적시성, 접근성, 해석성 및 일관성의 7가지 특징에 걸쳐데이터 품질을 측정한다.  
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39. 품질은 공식 통계기관에 의 한 자료의 생산에 있어서 중심적인 관심사다. 공식 통계는 공익이며, 

그 전문 표준과 규범은 UN의 기본 공식 통계 원칙(UNSD 2014)에 반영되어 있다. 혁신적 출처나 

방법은 공식 통계를 생산하기에 적합하다는 평가를 받을 필요가 있다. 5V 특성에 의해 표현된 바와 

같이 빅데이터는 복잡하고 불완전하며 소음이 심하며 특이치와 극단적인 이벤트를 포함할 수 있다. 

품질 표준에 대한 경험, 모범 사례, 종합적인 분석, 방법론 및 연구의 부족은 통계 생산자가 준수하는 

품질 표준을 훼손할 수 있다. 빅데이터를 실험하고 있는 경제협력개발기구(OECD) 국가들이 주저하는 

것은 주로 사용되는 데이터 소스와 관련된 방법론적 프레임워크가 없기 때문이다(UNSD 2015). 앞으로, 

진실성과 변동성을 다루는 통계 기법 및 방법론 모범 사례의 연구와 편찬, 구체적으로는 통계 

커뮤니티의 최우선 과제가 될 필요가 있다.  

40. 빅데이터의 장기적인 이용은 제쳐두고, "현재"이 가능한 " 현재" 정보는 구체적인 행동에 대해 " 

현재"으로 사용할 수 있다(Meyer 등 2013). 빅데이터는 포괄적인 데이터 품질 표준을 준수하지 않을 

수 있지만, 여전히 우리에게 어떤 일이 일어나고 있다는 것을 경고함으로써 의미 있는 통찰력을 발견할 

수 있다. 한 가지 예는 의 견이나 추세를 위해 구조화되지 않은 데이터의 다양한 출처를 채굴하는데 

사용되는 정서 분석이다.  

B. 빅데이터 액세스 

41. 빅데이터의 출처와 생성은 행정자료의 현저한 예외를 제외하고는 대부분 국가나 국제기관의 통제를 

벗어난다. 빅데이터에 대한 접근은 일반적으로 민간 부문에서 보유하고 있는 독점데이터에 대한 접근을 

의미한다. 빅데이터에 효과적으로 접근, 실험, 활용하기 위해서는 이용자가 독립성을 유지하면서 

개인데이터 소유자와 합의해야 하며, 프라이버시와 기밀성을 모두 다루는 법적 환경을 보장해야 한다. 

액세스가 허가되면 빅데이터 소스 사용자는 데이터 소스, 합법성 및데이터 사용 목적에 대해 투명해야 

한다. 기밀을 보장하기 위해 사용되는 전통적인 기법은 한계에 이를 것이며, 사용자들은 그들의 

독립성과 명성과 대중의 신뢰를 보호하는 기술과 방법을 찾아야 할 것이다. 예를 들어, 정부가 그들의 

편성 기관을 빅데이터 혁명에 빠뜨릴 수 없다는데 동의 할 때 입법부의 중요한 역할은 빅데이터에 

대한 접근을 협상하는 것이다.  

42. 빅데이터를 이용할 때 프라이버시, 기밀성, 사이버보안 리스크가 주요 관심사다. 빅데이터는 사생활, 

기밀성 및 사이버 보안 위험에 노출될 수 있는 많은 양의 민감한 개인 정보를 포함한다. 충분히 

보호되지 않을 경우 이 정보는 사이버 공격에 취약할 수 있으며, 개인 프로필에 사용되며, 제3자에게 

판매될 수 있다. 정보는 국가의 법적 체계에 따라 개인의 사전 지식 없이는 합법적으로 사용될 수 없다. 

데이터의 잠재적 손실은 평판 훼손과 소비자의 신뢰 상실로 이어질 수 있다. 따라서, 국제기관과 

공공기관은 개인정보 보호나 기밀성 제도를 위반하지 않고 사용된 자료 출처와 지표를 입수했는지 

확인할 필요가 있을 것이다.  
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43. 세분화된 빅데이터 소스를 사용할 때 개인정보 보호 절차와 정보 기술 기법은 프라이버시, 기밀성 

및 사이버 보안 위험을 최소화하는 열쇠가 될 것이다. 기업, 공공기관 및 제3자데이터 사용자는 철저한 

개인정보 보호 절차를 수립해야 할 것이다. 그들은 보안 계층에 투자하고 암호, 익명화, 사용자 접근 

제어와 같은 전통적인 정보 기술(IT) 기법을 빅데이터 특성(Moreno, Serrano, Fernández-Medina 2016)에 

적용하여 프라이버시를 보호하고 데이터가 재구성되고 개인에게 추적되지 않도록 해야 한다. 더욱이, 

기업이 수집된 정보로 무엇을 할 수 있는지를 상세하게 설명하면서, 규제 개입을 통해 소비자 권리를 

강화해야 할 수도 있다(Smith 등 2012). 전자는 프라이버시, 기밀성 및 사이버 보안 위험을 최소화하기 

위해 필수적일 것이다.  

44. 여러 나라(UNSD 2015)가 민관 협력관계 구축에 착수했지만, 접속권은 때로는 어드레스가 없고 

불명확한 경우도 있다. 이러한 문제를 극복하기 위해 UN 글로벌 워킹 그룹은 현재 공식 통계 생산자와 

데이터 소유자 간의 지속적인 파트너십 구축을 위한 "접근 권고사항"과 모범 사례를 준비하고 있다. 

필요한 것은 표준화, 윤리적, 안정된 데이터 공유 툴과 민간 기업과의 프로토콜(Letouzé 및 Jütting 

2014)이다. 그러나 변동성의 위험은 계속된다. 분석 및 감시 애플리케이션이 연속성 측면에서 위험에 

처할 가능성이 있는 미래에는 회사와 데이터가 존재할 것이라는 확신이 없다.  

45. 빅데이터의 가격이 반드시 낮거나 무시할 수 있는 것은 아니다. 수요가 있는 곳에는, 빅데이터 생산 

비용이 기업에 미미할 수 있는 반면, 이 정보에 접근하기 위한 허가나 적정 비용은 상당할 수 있다. 

이러한 비용은 외부 공급업체를 통해 사내에서 사용하거나 액세스하기 위한 처리 및 저장 기술을 

획득하는 것 외에도 발생할 것이다.  

46. 빅데이터는 단순한 부산물이 아니라 기업의 주요 자산이 되고 있다. "빅데이터 혁명"에서 발돋움한 

신기업은 데이터 브로커, 컨설턴트20, 현장 기술 플랫폼을 설치하는 기업에서부터 공공 또는 독점 

클라우드에서 유료로 빅데이터를 서비스로 제공하는 이른바 클라우드 벤더에 이르기까지 다양하다. 

점점 더 많은 민간 기업들은 이윤을 위해 그들의 데이터를 판매한다; 시간이 지남에 따라 빅데이터의 

생성은 단순히 부산물이 아니라 그들의 활동의 주요 목표가 될 수 있다. 국가 및 국제 정책 

입안자들뿐만 아니라 통계계와 공식 사용자들은 복잡한 협상 과정을 포함한 많은 결정에 직면할 

것이다.  

47. 선택할 수 있는 수많은 기술 옵션과 플랫폼에도 불구하고, 선택 과정은 상당히 복잡하다. 빅데이터 

관행 설정에 기업이 따르는 대표적인 접근방식은 기술 옵션을 중심으로 한 역량 중심 구축이다. 그들은 

또한 전문가들과 실무자들이 접근할 수 있는 탐구적인 환경을 구축했다. 첫해에는 (1) 다양한 

프로젝트에 종사하는 팀이 프로비저닝할 수 있는 표준 기술 플랫폼을 식별하고, (2) 환경과 관련된 

사용, 모니터링 및 비용을 중심으로 거버넌스를 구축하며, (3) 특정 기술을 가진 전문가를 활용할 수 

                                                
20 www. bigdatapartnership. com.  

http://www.bigdatapartnership.com/
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있는 네트워크를 구축하고, (4) 사업 및 예산 규정을 만들어 향후 비용을 조달한다.  

48. 클라우드 기술은 필요에 따라 기술 인프라를 확장하거나 축소할 수 있는 유연성을 제공한다. 

이것은 업계에서 선호되는 접근방식이며 일반적으로 첫 해에 약 25만 달러의 예산 배분을 요구할 수 

있다. 이후의 연도에 대한 비용의 취급은 "사용하는 것에 대한 지불"에 근거하고 있으며, 자금의 

효율적인 사용을 보장하기 위해 강력한 거버넌스를 필요로 한다. 클라우드 기반 시스템은 비교기구의 

채택이 확대되고 스토리지 및 컴퓨팅 전력 비용은 계속 하락할 것으로 예상된다. IMF는 클라우드 

서비스 프로비저닝을 시작했고 향후 몇 년 동안 빅데이터를 분석 관행에 통합하면서 관련 비용이 점차 

증가할 것으로 예상한다. 데이터 비용은 더 예측하기 어려울 것이다. 유용할 수 있는 일부 소스는 아직 

별개의 제품으로 존재하지 않거나 심지어 사용할 수 없을 수도 있기 때문이다. 향후, 일부 데이터는 

공용 도메인에 속할 수 있는 반면, 일부는 상업적 소스의 면허를 요구할 수 있다. 클라우드 기반 컴퓨팅 

서비스와 상용데이터는 일반적으로 반복적으로 라이센스가 부여되며, 이는 행정 예산에 영향을 미친다.  

C. 새로운 스킬 프로필 및 기술 

49. 빅데이터를 발표하려면 다원적 팀이 필요할 것이다. 빅데이터 프로젝트에 종사하는 통계기관은 

풍부한 인적, 기술적 자원과 협력하여 빅데이터를 능숙하게 활용해야 하는 중요성을 알고 있다. UN 

글로벌 워킹 그룹은 신중하게 설계된 설문지와 같은 전통적인 수집 수단에 의 존하기 보다는 다른 

전문적 배경을 가진 다분야 프로젝트팀이 데이터에 대한 분석을 적응시킬 필요가 있다고 결론지었다. 

통계기관, 중앙은행, 공공기관, 국제기구는 빅데이터를 처리하기 위해 기존 인력을 양성하고 개발해야 

할 뿐만 아니라 민간과 경쟁해 신규 인력을 채용하거나 감축해야 할 것이다. 이러한 새로운 직원은 

빅데이터(예: 데이터 과학자(그림 3 참조), IT 아키텍처 전문가 및 데이터 시각화 전문가와 함께 

작업하는 데이터 시각화 전문가)에 익숙해야 한다. 평균적으로 초기 단계에서 빅데이터 실행은 기술 및 

비즈니스 기술이 혼합된 3~4명의 핵심 팀으로 시작한다.  
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그림 3. 데이터 사이언티스트 

 

Box 7. 정보기술과 IT 거버넌스의 재고 

피터 라이먼과 할 R. 바리안 2000의 2000년 연구 "얼마나 많은 정보?" (라이먼과 바리안 2000)는 

"세계는 매년 1에서 2엑사바이트의 독특한 정보를 생산하는데, 이는 지구상의 모든 남자, 여자, 

아이에 대해 약 250메가바이트의 고유한 정보를 생산한다"고 기술한 물리 매체에 저장된 정보의 

총량을 계량화한 최초의 것이었다. 또한 2000년에는 프랜시스 X. 디볼드는 "빅데이터는 이용가능하고 

잠재적으로 관련성이 있는 데이터의 양에서 폭발적으로 증가하는 것을 의미하며, 주로 최근의 

그리고 전례 없는 진보주의 자들의 결과"라고 기술하는 "빅데이터" 동역학적 요소 모델"이라는 

논문을 에코메트릭 협회의 제8차 세계회의 에 제출했다. 데이터 기록 및 스토리지 기술의 ts. " 

2001년에 Doug Laney는 현재 일반적으로 받아들여지는 빅데이터의 특징인 3V를 설명했다.  

 

빅데이터는 단순히 큰 것이 아니라 확장성이므로 정보 기술과 IT 거버넌스를 재고해야 한다. 새로운 

데이터 출처와 분석 기법이 도입됨에 따라 오랜 기간 지속된 사업 관행과 레거시 기술을 재고할 

필요가 있을 것이다.  
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정보 보안 및 개인 정보: 트랜잭션 레벨 또는 관찰 레벨데이터가 있을 때 복수의 소스에서 얻은 

데이터의 입증도를 이해하고, 데이터 프라이버시를 위한 국가 및 국제 표준을 준수하는 것이 공공 

부문 이니셔티브의 신뢰성에 필수적이다.  

 

연구 프로젝트의 거버넌스: 국제통화기금(IMF)의 데이터 관리 관행은 제도적 가치가 있는 데이터를 

보존하고 문서화하기 위해 이사회 논문 발표와 세계경제전망 생산을 중심으로 구조화된 프로세스에 

의존해 왔다. 빅데이터 프로젝트는 그러한 프로세스와 관련될 가능성이 적기 때문에 데이터 보존, 

데이터 파괴, 대형 모델 실행 비용, 소프트웨어 코드와 알고리즘 공유와 같은 문제를 다루는 지침이 

필요할 것이다.  

 

Life Cycle을 통한 연구 프로젝트 관리: 기술 그룹은 소프트웨어와 시스템을 생산 환경에서 지원할 수 

있도록 조직되고 최적화된다. 빅데이터 연구 프로젝트는 반복성이 높고 시스템 구축이 아니라 새로운 

데이터 세트, 모델 및 시각화를 초래할 수 있다. 이러한 노력은 기술이 보조적인 역할을 하는 특정 

프로젝트에 의해 주도될 가능성이 높다.  

 

오픈 소스 소프트웨어가 제시하는 과제 및 기회: 빅데이터 연구 및 분석에 사용되는 기술 중 상당 

부분은 오픈 소스 소프트웨어로 빠르게 진화하며 느슨하게 조정된 실무자 커뮤니티에 의해 관리되며 

군중 소싱 협업 공간을 통해 지원된다.  

IMF에서 이와 유사한 지원 체계를 채택하는 것은 처음에는 반문화적일 것이다.  

 

클라우드 컴퓨팅: 많은 조직들이 클라우드를 정보기술의 플랫폼으로 채택함에 따라 느리고 꺼려하는 

모습을 보이고 있다. 빅데이터의 경우, 낮은 비용, 새로운 서버와 소프트웨어의 구축 속도, 그리고 

시장에서 사용할 수 있는 급속한 성숙 서비스 및 보안 모델 때문에 이러한 거부감을 해소해야 할 

것이다.  

This box was prepared by El Bachir Boukherouaa, IMF IT Department.  
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V. STATISTICAL IMPLICATIONS 

50. 통계기관은 빅데이터 프로젝트에 대한 참여를 더욱 강화하고 방법론 개발을 주도하는 국제기구와 

긴밀히 협력하여 이미 달성한 것이 무엇인지를 파악해야 한다. 통계기관은 빅데이터 커뮤니티에서 이미 

진행 중인 프로젝트와 작업으로부터 기여, 학습 및 이익을 얻을 수 있다. 빅데이터에 관한 유엔 글로벌 

워킹 그룹과 같은 기존의 빅데이터 네트워크를 활용하는 것뿐만 아니라 기여하는 것도 필수적일 

것이다. 국제 및 국가 협력을 촉진하는 빅데이터를 중심으로 한 강력한 거버넌스 프레임워크는 중복을 

피하고 효과적인 협업을 보장할 필요가 있을 것이다.  

51. 통계기관은 공식 거시경제와 금융통계를 풍부하게 할 잠재력이 있는 사업들을 재고할 필요가 있다. 

데이터 품질 문제와 방법론의 판단에 대한 전문지식이 필요하지만, 제도 변경 관리, 전략적 제휴 구축, 

사용자와 의 커뮤니케이션 등의 분야에서도 필요하다. 베스트 프랙티스(best practice)의 재고를 

위해서는 학계, 민간, 국제 통계계의 빅데이터 전문가 네트워크와 의 강력한 연계를 도모하고, 

네트워크를 활용해 회원국의 교육, 기술, 역량 개발에 대한 국제적 노력을 효율화할 필요가 있다. 

빅데이터 애플리케이션은 10년 전 행정데이터의 통합에 버금가는, 그러나 보다 혁명적인 방법으로 통계 

시스템에 패러다임 전환을 도입할 수 있다. 그러나 관리데이터의 경우, 데이터 가용성, 접근성, 그리고 

따라서 국가 및 조직 전반에 걸쳐 진보가 균일하지 않을 것이다.  

52. UNECE High-Level Group for the Modernization of Offic Statistics (HLG- MOS)은 값비싼 모험을 

하기 전에 샌드박스21를 만들기로 현명한 결정을 내렸다. 샌드박스(Sandbox)는 통계기관과 다른 

사용자가 도구, 기술, 워크플로우 및 방법론을 테스트 및 평가하고 향후 동료들과 협업하기 위해 활용할 

수 있는 공유 플랫폼 및데이터 저장소(비밀 유지 제약에 따름)이다. 빅데이터를 사용하는 것의 결론은 

물론 편익이 비용을 초과할 수 있는지, 그리고 일정 수준의 품질과 국제적 비교 가능성을 보장할 수 

있는지 여부다.22 UNECE 샌드박스 프로젝트에 참여하는 것은 무엇보다도 공식 통계 작성에 사용될 수 

있는 접근방식에 대한 논의를 촉진하기 위한 적절한 환경으로 권장된다(UNSD 2015). 특히, 통계 

시스템이 덜 발달된 국가는 샌드박스의 혜택을 받을 수 있다.  

53. 거시경제와 금융 통계에 대한 가장 유망한 빅데이터 출처는 시간이 지남에 따라 개별 국가에 대한 

비대칭적 기회를 통해 확인될 것이다. 소셜 네트워크, 전통적인 비즈니스 시스템 및 사물 인터넷은 

표준 통계 영역(국가 계정, 외부 부문, 금융, 정부 재정 및 가격 통계)과 추가 분야로 공급될 수 있는 

데이터 유형을 생성한다. 국가의 특성을 고려하고 개념증명을 통과한 후, 통계학자들은 이해관계자들과 

공동으로 거시경제와 금융 통계에 가장 유망한 빅데이터 프로그램을 수립할 것이다. 새로운 필수 기술, 

                                                
21 http://www1. unece. org/stat/platform/display/bigdata/Sandbox. 현재 연간 수수료는 10,000유로다. 플랫폼은 최대 56테라바이트의 데이터를 안정적으로 

저장하고 80개의 CPU 코어에 걸쳐 이러한데이터를 고성능 동시 처리할 수 있는 5개의 서버로 구성되어 있다. 사용자는 고대역폭 네트워크 연결을 통해 

인터넷에 연결된 통합 로그인 포털에 액세스한다.  

22 통계 네덜란드(CBS)는 빅데이터 샌드박스를 프로토타입으로 사용해 자체 내부 플랫폼을 만들었다 
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빅데이터 사용자의 기술, 개별 국가의 가용 소스데이터의 비용과 복잡성을 고려할 때, 개별 국가의 실제 

기회는 비대칭적일 수 있다. 즉, 모든 국가가 같은 방식으로 빅데이터로 부터 이익을 얻는 것은 아니다.  

54. 표 1(부록 II)은 다른 유형의 빅데이터와 표준 거시경제, 금융 및 기타 통계 간의 지도를 제시한다. 

4개의 열로 구성된 표 1은 박스 1의 빅데이터 분류를 사용하며 이를 기존의 통계 영역과 연계하고 

새로운 빅데이터 출처 및 유형으로부터 잠재적인 이익을 얻을 수 있는 추가적인 통계에도 연결한다.  

55. 거시경제와 금융 통계와 관련된 유망한 빅데이터 애플리케이션이 많은데 어디서부터 시작해야 

할까? 거시경제와 금융 통계에 대한 가장 유망한 빅데이터 출처는 시간이 흐르면서 파악되겠지만, 

국가의 특성을 고려할 때 이미 중기의 기반이 될 수 있는 빅데이터 애플리케이션이 많이 진행되고 

있다. 표 2는 출발점으로 작용할 수 있다. 23 

56. 일부 빅데이터 소스에는 선호도가 있지만 파생 지표는 기존의 모든 통계 영역에 걸쳐 

있습니다. 실제적인 설명을 위해 표 2 (부록 III)는 빅데이터 애플리케이션과 거시 경제, 재무 

및 기타 통계에 대한 잠재력에 대한 광범위한 개요를 제공합니다. 4 개의 열로 구성된 표 2는 

이러한 응용 프로그램을 보여주고 사용 된 빅데이터 소스, 파생 된 지표 및 잠재적으로 

이익이 되는 통계적 도메인 사이의 링크를 만듭니다. 빅데이터 사용 동기는 섹션 III에 정의 된 

세 가지 빅데이터 영역을 따라 구성됩니다. (1) 새로운 질문에 답하고 새로운 지표를 생성하고, 

(2) 공식 통계의 가용성에 있어 시간 지연을 메우고 더 많은 것을 지원합니다. 기존 지표의 

적시 예측 및 (3) 공식 통계 생성의 혁신적인 데이터 소스. Google 트렌드, 트위터, 페이스 북, 

공식 레지스트리, 스캐너 및 가격데이터와 같은 일부 빅데이터 소스에 대한 선호도를 확인할 

수 있지만 추론 된 지표는 모든 기존 통계 도메인을 포괄하고 충분한 새로운 애플리케이션 및 

통계를 암시합니다.  

57. 공식 통계는 새로운 데이터 품질 개념을 개발하고 기존 프레임워크를 확장하여 

빅데이터와 함께 오는 기회와 과제를 통합할 필요가 있다. 비구조적 데이터(Piatetsky-Shapiro 

2012)에서 통찰력을 추출하면(예: 기업의 대차대조표 사용) 컴파일 프로세스와 통계 결과물을 

다시 방문해야 하는 공식 통계에 새로운 지평을 만든다. 데이터 품질 프레임워크는 새로운 

데이터 환경에 맞춰 조정되어야 한다. 동시에, 시간과 국가 간의 데이터 비교 가능성은 가능한 

범위까지 보존되어야 하는데, 이는 빅데이터의 본질에 의해 도전 받을 목표다. 통계학자와 

사용자 모두 결과적인 절충을 염두에 둘 필요가 있다.  

58. 빅데이터 출처 및 방법의 데이터 품질을 평가하고 확인하기 위해 공식 통계 커뮤니티는 

통계 및 기타 전문가 그룹에 관한 상임 위원회를 통해 협력하고 노력을 조정해야 한다. 24 

국제통화기금 BPM6 컴파일 가이드 및 UNECE 글로벌 생산 측정 가이드와 같은 국제 통계 

                                                
23 빅데이터 인벤토리는 https://unstats. un. org/bigdata/inventory/에서도 확인할 수 있다.  

24 경제금융통계 국제기구그룹, 국제통화기금수지통계위원회(BOPCOM), 정부재정통계자문위원회(GFSC), 국가계정에 관한 사무국간 워킹그룹(ISWGNA) 등 



BIG DATA: POTENTIAL, CHALLENGES, AND STATISTICAL IMPLICATIONS 

INTERNATIONAL MONETARY FUND 30 

 

 

매뉴얼과 가이드는 통계 관행의 개발 및 적용에 대한 견실한 근거를 지속적으로 제공하고 

빅데이터에 의해 제기된 새로운 기회와 과제를 통합하기 위해 업데이트되어야 할 수 있다. 

공식 통계에 빅데이터를 통합하는 적절한 방법에 대한 상임 위원회의 견해, 조언 및 검증은 

데이터 세트의 지속적인 신뢰성, 정확성 및 방법론적 건전성에 대한 확신을 제공할 것이다. 

이는 국가 및 국제 기구가 이미 수행한 작업을 토대로 하여 실질적인 지침 노트와 메타데이터 

개요를 작성하는 것으로 이어질 수 있다.  

59. 중앙은행과 IMF 등 내부 조직과 통계 및 사용자 부서가 힘을 합쳐 정책 수립에 활용할 

수 있는 핵심 조기경고 및 스냅샷 지표 세트를 파악해야 한다. 통계 지원은 빅데이터 지표의 

적합성과 방법론적 건전성에 대한 평가와 검증의 열쇠가 될 것이다. 새로운 지표에 대한 

빅데이터의 사용은 적용 방법론과 데이터 출처 측면에서 투명하게 이루어져야 한다. 그렇지 

않으면 정책 조언과 예측의 가치가 심각하게 약화될 수 있다. 통계부서는 모범 사례에 대한 

지침 노트 작성과 이러한 지표를 의식적으로 사용하는 직원을 지원하기 위한 견고한 개념의 

입안에 주도적인 역할을 할 것이다. 정보 기술 부서는 기술 지원을 제공하기 위해 중요한 

이해관계자가 될 것이다.  

60. 사일로를 파괴하고 선택된 빅데이터 프로젝트에 집중하기 위해 특화된 태스크 포스가 

설립 될 수 있다. 부서 간 그룹 외에도 전문 주제 관련 및 IT 전문가로 구성된 전문 태스크 

포스팀을 설립 할 수 있습니다. 태스크 포스는 파일럿 프로젝트에 전념 할 수 있으며, 

고려중인 파일럿 프로젝트의 진행 상황, 과제 및 기회에 대해 부서 간 그룹에 보고합니다. 

태스크 포스에 여러 분야의 전문 지식을 활용함으로써 빅데이터는 국가 및 국제 기관이 

사일로를 깰 수 있는 기회가 될 것입니다.  

61. 이들 전문 태스크 포스는 원하는 결과를 식별하기 위한 브레인스토밍 단계(그림 4)로 

시작할 수 있다. 1단계와 2단계는 부서간 그룹이 설정한 시간 목표 내에서 작업하면서 확립된 

태스크 포스에 배치될 수 있다. 3단계는 태스크포스 전문가와 협력하여 IT 팀이 주도하는 

기술적 구현이 될 것이다. 동시에, 신제품은 감시 작업에 대한 "목적 적합성" (적절한) 

사용자들에 의해 평가되어야 할 것이다. 통계부서는 방법론적 지침을 제공해야 한다. "목적 

적합성"으로 간주될 경우, 신제품은 시범적으로 제작되고, 감시 업무에 통합되며, 더 큰 규모로 

확대될 수 있다. 마지막 단계에서, 기관은 신제품을 역량 개발 활동(훈련, 기술 지원)에 

포함시킬지를 결정할 수 있었다.  
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그림 4. 특별 태스크포스별 파일럿 연구 

62. 전문화된 태스크 포스의 결과는 동적 및 대화형 지침 노트일 수 있다. 지침 참고사항에는 방법론적 

건전성, 데이터 출처의 신뢰성 및 국제 및 국가 조직 모두에 대한 정책 분석에 대한 입력 자료 역할을 

할 수 있는 잠재력에 대한 파일럿 프로젝트의 평가가 수반된다. 지침 노트는 동적(시간별 및 고주파 

업데이트)과 대화형(대화형 링크 및 검색 기능이 있는 온라인 기반 문서)이어야 한다. 일부 프로젝트의 

경우, 새로운 방법론을 개발해야 할 수도 있다.  

63. 용량 개발 및 기술 지원. 개발도상국에 대한 기술적 지원에 강력하게 관여하고 있는 IMF와 같은 

기관의 경우, 통계와 양자 및 다자간 감시에 직접 사용할 수 있는 지표를 위해, 여기에서 언급된 

그들의 잠재력과 과제를 더 탐구한 후에 역량 개발 프로그램에 통합될 수 있다. 종이. 역량 개발은 

데이터 품질 문제와 방법론의 판단에 대한 전문지식의 제공뿐만 아니라, 기관 변경 관리, 전략적 

파트너십 구축, 사용자와 의 커뮤니케이션에 관한 모범 사례의 전달을 포함할 수 있다. 베스트 

프랙티스(best practice)의 재고를 위해 국제기관은 학계, 민간, 국제통계의 빅데이터 전문가 네트워크와 

강력한 연계를 구축하고, 네트워크를 활용해 회원국의 교육, 기술, 역량 개발에 대한 국제적 노력을 

효율화할 필요가 있다. 9개의 다른 국제 및 지역 조직과 22개 국가로 구성된 UNSD 글로벌 워킹 

그룹은 공식 통계 분야의 빅데이터에 대해 이미 확립된 전문가 그룹이다.  

VI. 결론 및 작업 머리 

64. 지금까지 많은 국내외 통계기관들은 빅데이터가 단순한 유행어가 아니라 비전과 계획을 필요로 

하는 잠재력 있는 전략자산이라고 인식했다. 빅데이터는 공식 통계를 보완할 수 있는 가장 유망한 

애플리케이션을 선정하고, 시의 성 향상, 기존데이터 세트의 예측 지원, 새로운 지표 제작 등 

부가가치를 가져오는 전략이 필요하다.  

65. 조직은 기존의 개인 및 분산된 빅데이터의 애플리케이션을 뛰어넘어야 한다. 빅데이터 분석에 

착수하는 조직은 측정 가능한 높은 수준의 결과를 제공하기 위한 전략적 조직 계획을 필요로 한다. 

특히 저소득 국가에서는 비용이 많이 들고 시간이 많이 소요되는 투자에 착수하기 전에 국제 및 국가 

기구는 개념 증명이나 시범 사업으로 시작해야 하며, 그 결과가 조직의 관점에서 가치 있고 실현 

가능한 것으로 입증된 후에야 사업을 운영해야 한다. 건전한 파트너십, 법적 문제, 올바른 기술과 
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기술은 통계적 전문지식, 자료의 대표성과 방법론적 정확성, 그리고 데이터 과학자와 주제 경제학자들 

사이의 효과적인 협업만큼 중요하다. 특히 공식 통계의 영역 안에서 국제 조정 노력이 관건이다.  

66. 공식 통계기관과 데이터 소유주 간의 지속적인 파트너십 구축을 위한 모범사례는 개발 및 

시험되고, 법적 문제가 명확해지고, 모범사례는 현장에서 검증되고 있다. 조직들은 빅데이터 성공이 

하나의 기술을 구현하는 것이 아니라 빅데이터 혁신을 추진하고 이를 실현하는 사람과 프로세스의 

환경을 통합하는 것이라는 사실을 알게 된다. 인프라스트럭처 공간과 빅데이터 소스는 지속적으로 

발전하고 있으며, 이를 통해 가능성, 과제 및 제한 사항이 대두되고 있다. 필요한 다양한 기술과 협업을 

감안할 때 빅데이터 프로젝트도 제도적 사일로를 타개할 수 있는 기회.  

67. 거시경제와 금융 통계에 빅데이터가 제공하는 실제 기회는 통계 영역에 따라 상당히 다르다. 

흐름과 거래, 통찰력, 상관관계, 동향 및 정서에 대한 통계에 대한 유망한 기회가 있지만, 현재는 주식에 

대한 통계나 거래로 유입되는 흐름의 분류, 재평가 및 기타 볼륨 변경에 대해서는 그렇지 않다. 

국제적으로 합의 된 표준에 따른 세부 국가별 시간 시리즈는 시간 경과에 따른 각국의 경제 성과와 

정책을 측정하고 모니터링하는데 여전히 중요하다.  

68. 공식 통계를 담당하는 국제기구는 사용자 부서와 긴밀히 협력하여 작업해야 한다. 역량 개발 

활동에 통합되는 것을 포함하여 국제 통계 조정과 협력을 위한 새로운 차원을 고려해야 한다. 

국제기구의 통계부서와 더 넓은 통계공동체의 통계부서는 각각의 전문분야에서 빅데이터 논의 에 

기여할 수 있다. IMF의 통계부는 "건전한 통계 관행의 개발과 적용을 위한 강력한 리더십을 제공하는 

임무"를 계속하고, 거시경제와 금융 통계에 대한 빅데이터의 활용을 정책 입안에 대한 투입으로 

육성하기 위해 IMF와 공동체의 나머지 부분에 손을 뻗칠 것이다.  

69. 빅데이터는 정적이 아니라 동적인 현상이므로 빅데이터를 생성하는 시스템과 네트워크는 

빅데이터가 제공하는 기회, 빅데이터가 제기하는 도전, 그리고 그 통계적 함의 와 함께 계속 진화할 

것이다.  
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Appendix I. UNECE 태스크 팀이 빅데이터에 대해 개발한 분류, 

(UNECE Wiki 2013년 6월)25 

1. Social Networks (human-sourced information): This information is the record of human 

experiences, previously recorded in books and works of art and later in photographs, audio, 

and video. Human-sourced information is now almost entirely digitized and stored everywhere 

from personal computers to social networks. Data are loosely structured and often ungoverned.  

1100. Social Networks: Facebook, Twitter, Tumblr etc.  

1200. Blogs and comments 

1300. Personal documents 

1400. Pictures: Instagram, Flickr, Picasa, etc.  

1500. Videos: YouTube etc.  

1600. Internet searches 

1700. Mobile data content: text messages  

1800. User-generated maps 

1900. E-mail 

2. Traditional Business Systems (process-mediated data): These processes record and monitor 

business events of interest, such as registering a customer, manufacturing a product, taking an 

order, etc. The process-mediated data thus collected are highly structured and include 

transactions, reference tables, and relationships, as well as the metadata that set its context. 

Traditional business data are the vast majority of what IT managed and processed, in both 

operational and business intelligence systems—usually structured and stored in relational 

database systems. (Some sources belonging to this class may fall into the category of 

"Administrative data. ") 

21. Data Produced by Public Agencies 

2110. Medical records 

22. Data Produced by Businesses 

2210. Commercial transactions 

2220. Banking/stock records 

2230. E-commerce 

                                                
25 UNECE 2013 
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2240. Credit cards 

3. Internet of Things (machine-generated data): This information is derived from the 

phenomenal growth in the number of sensors and machines used to measure and record the 

events and situations in the physical world. The output of these sensors is machine-generated 

data, and from simple sensor records to complex computer logs, it is well structured. As 

sensors proliferate and data volumes grow, it is becoming an increasingly important 

component of the information stored and processed by many businesses. Its well-structured 

nature is suitable for computer processing, but its size and speed are beyond traditional 

approaches.  

31. Data from Sensors 

311. Fixed sensors 

3111. Home automation 

3112. Weather/pollution sensors 

3113. Traffic sensors/webcam 

3114. Scientific sensors 

3115. Security/surveillance videos/images 

312. Mobile sensors (tracking) 

3121. Mobile phone location 

3122. Cars 

3123. Satellite images 

32. Data from Computer Systems 

3210. Logs 

3220. Web logs 
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Appendix II. Table 1: 빅데이터 및 통계 영역 연결 

Data 

Source+ 

Data Type Statistical Domains Additional Statistical Domains* 

Social 

Networks 

1100. Social Networks: Facebook, 

Twitter, LinkedIn 

1200. Blogs and comments 

1600. Internet searches on search 

engines (Google) 

1700. Mobile data content: text 

messages, Call Detail Record, Data 

Detail Record, Location update, Radio 

coverage updates Online news 

National 

accounts External 

sector statistics 

Financial statistics 

Price statistics 

Government finance 

statistics (public 

debt statistics) 

Sentiment indices 

(investor, consumer) 

Social statistics 

Labor statistics 

Migration statistics 

Tourism statistics 

Population statistics 

Household consumption 

statistics Sustainable 

Development Goals indicators 

Early-warning 

indicators 

Transportation statistics 

Urban statistics 

Traditional 

Business 

Systems 

Data produced by public agencies 

Administrative data 

Government 

finance statistics 

National 

accounts Price 

statistics 

External sector 

statistics 

Sustainable Development 

Goals indicators 

Data produced by businesses 

2210. Commercial transactions 

2220. Banking/stock records 

2230. E-commerce 

2240. Credit cards 

Business websites 

Scanner data 

National 

accounts Price 

statistics External 

sector statistics 

Financial statistics 

Social statistics 

Business registers 

Employment statistics 

Household consumption 

statistics Transport statistics 

Sustainable Development 

Goals indicators 

Internet of 

Things 

(machine- 

generated 

data) 

Data from sensors 

311. Fixed sensors 

3111. Home automation 

3112. Weather/pollution sensors 

3113. Traffic sensors/webcam 

3114. Scientific sensors 

312. Mobile sensors (tracking) 

3121. Mobile phone location 

3122. Cars 

National accounts 

Satellite accounts 

External sector 

statistics 

Government 

finance statistics 

Price statistics 

Traffic/transport 

statistics Energy 

statistics 

Land use statistics 

Agricultural statistics 

Environment statistics 

Transport and emission 

statistics Air emission statistics 

Sustainable Development 
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3123. Satellite images Goals indicators 

Based on adapted UN big data classification+ *Based on European Statistical 

System 

Committee (2014) 



 

 

Appendix III. Table 2: 거시경제 및 금융통계에서의 빅데이터의 현재적 활용 

 

Data Origin+ 

 

Data Type 

Data Source and 

Techniques 

 

Potential Indicators Derived 

 

Statistical Domains 

What May Be the 

Potential?* 

Social 

Networks 

Social networks, 

blogs and 

comments 

1100. Social 

Networks: 

Facebook, Twitter, 

LinkedIn 

1200. Blogs 

and 

comments 

1600. Internet 

searches on search 

engines (Google) 

1700. Mobile data 

content: text 

messages, Call Detail 

Record, Data Detail 

Record, Location 

update, Radio 

coverage updates 

Online news 

Google 

trends and 

search data 

nowcast GDP 

nowcast 

unemployment 

consumer 

sentiment car and 

property sales 

National accounts 

External sector 

statistics 

Financial statistics price statistics 

 

2 

 Mobile phone system financial inclusion indicators National accounts 

data remittances, regional disposable income, External sector statistics 

(electronic money consumption patterns Financial statistics 

schemes, e. g. , M- poverty reduction Price statistics 1,3 

Pesa) SDG "Gender Equality" 

Peer-to-peer economic growth 

transactions 

 Twitter tweets consumer confidence index 

border mobility, tourism, transitioning of Mobility and urban statistics 

migrants Price statistics 1,2,3 

nowcast food prices Demographic and social statistics 

sentiment and topic trend analysis 

 Web scraping of geopolitical risk indicators Price statistics 

Facebook posts, price changes National accounts 

Wikipedia articles civil protests/labor strikes and national security Demographic and social statistics 

events Labor statistics 1,2 

consumer sentiment 

inclusive infrastructure for sustainable 

development 



 

 

  Call Detail Record SDG indicators, travel/tourism, transport, Mobility and urban statistics 1,3 

data migration 

Traditional 

Business 

Systems 

Data produced 

by public 

agencies 

Administrative 

data 

Taxation registers consumer 

spending small 

business income 

nonresident businesses controlled by 

resident parent corporations 

business profiling 

flight reservation system 

National 

accounts Price 

statistics 

External sector 

statistics Labor 

statistics 

Tourism statistics 

Transportation 

statistics 

 

 2, 3 

  

 

Data produced 

by businesses 

2210. 

Commercial 

transactions 

Population/business multisourcing to derive population and housing National accounts 

registers census Demographic and social statistics 3 

population structure 

SWIFT data on global financial flows National accounts 

transaction quantities network concentration Price statistics 2,3 

and financial market cross-border transactions External sector statistics 

prices export/import indicators Financial statistics 

   

 

 

 

 

 

 

 



 

 

 

Data Origin+ 

 

Data Type 

Data Source and 

Techniques 

 

Potential Indicators Derived 

 

Statistical Domains 

What May Be the 

Potential?* 

2220. Banking/stock 

records 

2230. E-commerce 

2240. Credit cards 

Business websites 

Scanner data 

withdrawal of correspondent 

banking relationships 

trade financing 

Web scraping to 

collect price data 

from online retailers 

daily inflation 

turning points in inflation 

trends e-commerce index 

Price statistics 

Financial 

statistics 

 

2,3 

Web scraping 

business websites 

enterprise 

profiling job 

vacancies 

National accounts 

Financial 

statistics Labor 

statistics 

 

2,3 

Scanner data 

Prices and quantities 

national and regional consumer 

prices household income and 

expenditure 

Price statistics 

National 

accounts 

Financial 

statistics 

 

2,3 

Credit card data consumer spending 

growth trends of retail sales 

National accounts 

External sector 

statistics 

 

Internet 

of Things 

(machine- 

generated 

data) 

Data from sensors 

311. Fixed sensors 

3111. Home 

automation 3112. 

Weather/pollution 

sensors 

3113. Traffic 

sensors/webcam 

3114. Scientific sensors 

GPS 

positioning/tracking 

data 

travel services 

exports/imports trip 

duration 

inbound/outbound international 

travelers remoteness index 

traffic intensity 

National accounts 

External sector 

statistics 

Demographic 

statistics Transport 

statistics Urban 

statistics 

Tourism statistics 

Population 

 

 1,2,3 



 

 

312. Mobile sensors 

(tracking) 

3121. Mobile 

phone location 

3122. Cars 

3123. Satellite images 

statistics 

 Traffic/road sensors proxy of economic 

growth/health commuting 

time 

traffic intensity 

incoming/outgoing 

traffic 

travel/tourism 

National accounts 

External sector 

statistics Transport 

statistics Tourism 

statistics 

Mobility statistics 

 

  1,2,3 

 Satellite imagery 

Research and 
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Appendix IV. 빅데이터와 디지털 경제 

빅데이터는 종종 디지털 경제의 연료로 묘사된다. 데이터는 인적, 재정적 자원에 버금가는 

중요한 경제 자산이 되었다. 대부분의 경제활동은 몇 년 안에 데이터에 의존할 것이며, 

이것은 많은 경제분야에 기회를 제공할 것이다. 디지털 경제는 인터넷 플랫폼과 스마트폰과 

정보통신 기술 하드웨어와 소프트웨어와 같은 디지털 기술을 통해 제공되거나 중개되는 

서비스를 포함한다. 전문 서비스 회사는 국경 내외에서 데이터 저장, 전송 및 광업 서비스를 

제공하므로 거래 비용이 절감된다(OECD 2015).  

디지털화는 가격과 그에 따른 GDP의 부피적 측정에 어려움을 제기한다. 디지털화는 품질 

차이를 통제하는 가격 비교를 어렵게 만든다. 특히 인터넷과 모바일 서비스를 위한 가격 

모델도 다양하다. 게다가, 디지털화는 새로운 비즈니스 모델이 만들어지는 것을 목격했는데, 

이것은 제공되는 서비스의 질을 높이고 제품들 간의 전환을 초래할 수 있다. 이는 품질 대 

가격 변화의 개념이 빠르고 구별하기 어려웠던 소프트웨어 및 정보통신 기술 제품에도 

공통적이다.  

빅데이터는 디지털 경제를 측정하는데 도움이 될 수 있다. 빅데이터는 디지털 거래에 대한 

새로운 통찰력을 제공할 수 있다. 통계기관은 웹 스크랩을 통해 인터넷의 거래 및 디지털 

제품에 관한 새로운 디지털 중개자(이베이 등)로부터 직접 정보를 수집할 수 있다. 이러한 

방식으로 제공되는 새로운 데이터는 더 높은 빈도의 수집과 품질 및 가격 변경에 대한 더 

나은 제어를 가능하게 하다.  

이 두 가지 예는 빅데이터가 어떻게 디지털 분야를 더 잘 정량화할 수 있는지를 보여준다.  

성장 인텔리전스(GI)데이터를 이용한 국립경제사회연구소(NIESR) 논문에 따르면 영국의 

디지털 경제는 이전 추정치보다 상당히 컸다(Nathan and Rosso 2013). GI는 웹, 소셜 미디어, 

뉴스 피드, 특허 및 기타 출처의 데이터를 사용하고 기업, 기업 하우스(Companies House)의 

영국 등록부의 공개데이터 위에 이러한 데이터를 계층화했다.  

또 다른 연구는 빅 데이터와 정규 통계를 결합하여 네덜란드 인터넷 경제의 규모를 

연구했습니다 (Oostrom and others 2016). Statistics Netherlands, Google 및 Dataprovider는 

복잡한 매칭 알고리즘을 통해 비즈니스 웹 사이트 데이터와 비즈니스 통계 정보를 연결하는 

연구에 협력했습니다. 인터넷 경제의 핵심은 건설 부문과 거의 같은 규모라는 것을 발견했다.  


